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1. uvoD

1.1.Problem istrazivanja

Tehnoloski razvoj postavio je nove standarde i nacine prikupljanja i analize podataka. Uz tradicionalne
metode primjene revizije sve viSe su u upotrebi i napredni analiticki postupci, odnosno napredna
analitika podataka koja podrazumijeva primjenu sofisticiranih tehnologija i metoda analize. Upotreba
naprednih analitickih postupaka pridonosi poboljSanju ucinkovitosti revizije kroz automatizaciju rada te
razumijevanje vlastitih revizijskih rizika i poslovnih rizika klijenta. Napredni analiticki postupci (eng.
audit data analytics - ADA?) nadilaze tradicionalne revizorske postupke ukljuéivanjem sloZenijih skupova
podataka, naprednom obradom i analizom podataka te raznovrsnijim izvorima podataka u testiranju
(Li, 2022; Krieger et al., 2021). Napredna analiza podataka u reviziji predstavlja ,znanost i umjetnost
otkrivanja i analiziranja uzoraka, identificiranja anomalija i izvlacenja drugih korisnih informacija iz
podataka koji stoje u osnovi ili su povezani s predmetom revizije putem analize, modeliranja i
vizualizacije u svrhu planiranja ili obavljanja revizija " (IAASB, 2016, str. 7).

VaZnu ulogu u provodenju zakonske revizije imaju ra¢unalno potpomognuti revizijski alati (CAATs?), a
posebno generalizirani revizijski softveri (GAS) koji podrZavaju revizore u ekstrakciji i analizi podataka
za potrebe provodenja revizije, ¢ime se poboljsava djelotvornost revizije (Pedrosa, 2020). Prema
istrazivanju koje je provela Rak (2016), 75% ispitanika u Hrvatskoj je navelo da cesto ili uvijek koriste
CAAT alate kod provodenja zakonske revizije. S obzirom na to da su se u proslosti poslovi revizije
obavljali ru¢no, CAAT alati su ponajviSe doprinijeli u situacijama kada su u postupku revidiranja prisutne
velike kolicine podataka (Dani¢ et al., 2008). Premda istrazivanja pokazuju da su CAAT alati
najzastupljeniji nacin obrade podataka u reviziji, ADA nudi joS vece mogucénosti. ADA se javlja kao
sredstvo za dodatno poboljsanje ucinkovitosti i djelotvornosti revizije kroz primjenu novih tehnologija
koje predstavljaju skup naprednih analitickih podataka medu kojima su analitika podataka (Data
Analytics - DA), umjetna inteligencija (Artificial Intelligence - Al), robotska automatizacija procesa
(Robotic Process Automation - RPA) te Big data (BD) (Krieger et al., 2021). ADA u reviziji pridonose
ucinkovitijim upravljanjem rizikom, povecdavaju efikasnost te stvaraju konkurentsku prednost

(AccountingTools, 2022).

1 U ostatku rada za termin napredni analiti¢ki postupci u reviziji koristit ¢e se kratica ADA, dobivena od engleskog naziva Audit Data Analytics.

2 Eng. Computer Assisted Audit Techniques (CAAT)



Dakle, ADA podrazumijeva ekstenziju CAATs na joS sofisticiranije tehnologije prikupljanja i obrade
podataka koji podrzavaju naprednu analitiku podataka. Istrazivanje koje su proveli Eilifsen et al. (2020) na
temelju anketnog upitnika s revizorima u Norveskoj prikazuje da iako je stav prema upotrebi ADA u reviziji
pozitivan, ipak stvarna upotreba je ogranic¢ena i rijetka. Upravo spomenuti rezultati istraZivanja motivirali
su i ovo istrazivanje s namjerom da se spozna kakve su percepcije revizora u Hrvatskoj o primjeni razlicitih
alata za podatkovnu analitiku, koliko ih koriste u svojoj revizijskoj praksi te postoje li razlike u koristenju

ADA s obzirom na razliCite faze revizije.

1.2.Predmet istraZivanja

Na temelju postavljenog problema istrazivanja moze se postaviti temeljni predmet istrazivanja, a to je
istrazivanje percepcije revizora o upotrebi naprednih analitickih postupaka u provodenju zakonske

revizije u Hrvatskoj.

U teorijskom dijelu rada dan je pregled osnovnih elemenata istraZivanja poput obiljeZja ADA u reviziji
te njihovih prednosti. Razmotrena je mogucnosti primjene analitike podataka, Al, RPA te Big data na
poslove revizije. Objasnjeni su problemi, izazovi i rizici s kojima se revizori susreéu prilikom primjene
naprednih tehnika te je prikazana njihova primjena kroz faze razvoja u reviziji. Nakon pojasnjenja
osnovnih koncepata i pojmova povezanih s istraZivanjem, dan je pregled relevantne literature i

dosadasnjih rezultata istrazivanja.

U empirijskom se dijelu rada provedeno je istrazivanje na temelju podataka prikupljenih putem
anketnog upitnika s pomocu kojeg su doneseni zakljucci o percepciji i upotrebi naprednih analitickih
podataka u provodenju zakonske revizije medu revizijskim drustvima u Hrvatskoj. Pomocu anketnog
upitnika istrazena je ucestalost primjene ADA u poslovanju, utvrdeno je u kojim fazama revizije se
koriste te su identificirani alati koji su najéesce koristeni. Takoder, identificirana su ocekivanja koja

revizori imaju u pogledu koristenja ADA te razina njihovih znanja primjene ADA u reviziji.

1.3.Istrazivacke hipoteze i ciljevi istraZivanja

Na temeljeu problema i predmeta istraZivanja definiraju se sljedecée radne hipoteze:



H1: Revizori u Hrvatskoj nisu dovoljno upoznati s naprednim analitickim alatima u svrhu provodenja

zakonske revizije.

Za provjeru navedene hipoteze ispitano je u kolikoj mjeri su ovlasteni revizori iz revizijskih drustava u
Hrvatskoj upoznati s naprednim analitickim postupcima u svom svakodnevnom radu. Razina poznavanja
analiti¢kih alata mjerena je Likertovom ljestvicom od 1 do 5, gdje 1 oznacdava da revizor nije upoznat s
navedenim alatom, a 5 da ga izvrsno poznaje. Hipoteza se testirala tako da se usporedivalo jesu li
odgovori za napredne analiticke alate manji od sredine ljestvice, tj. manji od 3. Takoder, poznavanje
Excela i njegovih temeljnih funkcija se uzelo kao polaziste za usporedbu s ostalim alatima jer je Excel

najucestaliji alat za obradu podataka u reviziji (Rak, 2016).

H2: Revizori najéesce primjenjuju ADA u fazi prikupljanja revizijskih dokaza.
S obzirom na to da su ADA posebno prilagodeni za obradu velikih skupova podataka, pretpostavlja se
da ce se Cesce koristiti u procesu prikupljanja revizijskih dokaza nego u fazi planiranja i fazi dovrsenja

revizije kada se analiticki postupci uobicajeno provode na agregiranim skupovima podataka.

H3: Primjena ADA znacajno povecava efikasnost i efektivnost zakonske revizije.
Ovom hipotezom ispituju se percepcije ispitanika o utjecaju ADA na efikasnost i efektivnost revizije.
Njihovi odgovori mjereni su Likertovom ljestvicom od 1 do 5 kojom se mjeri intenzitet slaganja s

ponudenim tvrdnjama vedi od sredine ljestvice, tj. vedi od 3.

Na temelju definiranog problema rada te postavljenih istrazivackih hipoteza definirani su osnovni ciljevi

istrazivanja:

- Istraziti koliko su revizori upoznati s naprednim alatima za analitiku podataka te koliko ih cesto

upotrebljavaju ADA u svom radu

- Utvrditi koliko ucestalo se u pojedinim fazama revizije (planiranje, prikupljanje dokaza i zavrsna
faza revizije) koristi ADA te postoji li znacajna razlika u koristenju alata napredne analitike podataka

medu fazama

- Utvrditi percepcije revizora u vezi s djelotvornosti i ucinkovitosti primjene ADA u reviziji.



1.4.Metode istraZivanja

Metoda istrazivanja koja se koristila za prikupljanje podataka u ovom radu je anketni upitnik. Ciljana
skupina ispitanika su revizijska druStva u Republici Hrvatskoj. Planirano vrijeme istrazivanja je tri
mjeseca u razdoblju od rujna 2023. do prosinca 2023. Anketni upitnik se proveo online preko Google
docs i bio je u potpunosti anoniman, a za dobivanje odgovora koristila se metoda slanja anketnog
upisnika putem adresa elektronicke poste. Pitanja sadrZzana u anketnom upitniku su kombinacija pitanja
otvorenog i zatvorenog tipa, a cjeloviti anketni upitnik nalazi se u Prilozima. U mjerenju varijabli koristila
se Likertova ljestvica, a za obradu podataka koristio se McExcel. Temeljem obrade podataka i primjene
relevantnih statistickih testova donijete su odluke o prihvacanju ili odbacivanju hipoteza. Nakon

racunalne obrade podataka, prikupljeni relevantni podaci prikazani su tabli¢no i graficki.

1.5.Doprinos istraZivanja

Temeljni doprinos istrazivanja proizlazi iz ostvarenja postavljenih ciljeva istrazivanja temeljem kojih se
utvrdilo koliko su revizori upoznati s pojedinim alatima za analizu podataka te koliko ih koriste u
provodeniju revizije, u kojim fazama revizije. Takoder, istrazene su i percepcije revizora u vezi korisnosti
ADA u reviziji, Sto je vazno s obzirom na suvremene trendove sve snaZznije digitalizacije poslovanja i
moguénosti primjene sofisticiranih alata za obradu podataka u reviziji. Ovo istraZivanje bi trebalo
doprinijeti boljem razumijevanju intenziteta upotrebe naprednih analitickih postupaka u reviziji

financijskih izvjeStaja u Hrvatskoj te ocekivanja koja revizori imaju u vezi s uinkovitosti primjene ADA.

1.6.Struktura diplomskog rada

Diplomski rad podijeljen je na pet tematskih cjelina.

U prvom, uvodnom dijelu rada, definira se problem, predmet te ciljevi istraZivanja. Potom se postavljaju
istrazivacke hipoteze koje se, uz koristenje metoda istraZivanja, testiraju u empirijskom dijelu rada.

Takoder, prikazan je doprinos i struktura rada.

U drugom dijelu rada definira se osnovni pojam primjene naprednih analitickih postupaka u reviziji te

njegove prednosti. Definiraju i objasnjavaju se napredni alati koristeni u radu revizora te problemi, rizici



i izazovi s kojima se susreéu. Isto tako, prikazane su mogucnosti primjene po fazama revizije. Na kraju

poglavlja prikazan je sustavan pregled relevantne literature.

U treéem dijelu rada objasnjena je metodologija provodenja istraZzivanja na temelju anketnog upitnika

te je definiran uzorak koristen pri istrazivanju.

U cetvrtom dijelu prikazani su dobiveni rezultati istrazivanja koristeci tabelarni i graficki prikaz te su dati

osvrt na istrazivacke hipoteze.

U petom dijelu rada su interpretirani, sazeti dobiveni rezultati te dati zaklju¢ci u odnosu na ve¢ poznato

te je objasnjeno novo razumijevanje istrazivanog problema na temelju dobivenih rezultata.



2. NAPREDNI ANALITICKI POSTUPCI U REVIZIJI

2.1.Definiranje naprednih analitickih postupaka

Mnoga poduzeéa danas u potrazi su za novim nacinima korisStenja tehnologije koja bi promijenila njihovo
poslovanje. Revizorska drustva svakodnevnim poslovanjem prikupljaju velike koli¢ine podataka Cciji
potencijal nastoje prikazati putem analitike. Nove tehnologije poput RPA, strojnog ucenja i analitike
podataka imaju znatan utjecaj na reviziju te je vazno razumjeti njihove moguénosti, izazove i utjecaje na
struku (Huang et al., 2022). Sve vece oslanjanja na automatizirane tehnologije za generiranje izvjesc¢a o
analizi podataka dovodi do neizbjeznih promjena u reviziji (Herath & Joshi, 2023).

Potreba za analitikom podataka i njezina primjena pocinje sve viSe utjecati na procese revizije time i na
poslovanje revizijskih drustvima. Pojednostavljuje se i ubrzava revizijski proces te ujedno omogucéava
revizorima da se usredotoCe na kljuéne rizike s kojima se revidirano drustvo suocava. Podatkovna
pismenost postaje primarna vjestina za revizore od kojih se zahtjeva stru¢nost u analizi podataka uslijed
mijenjanja oblika revidiranih informacija u digitalne podatke i masivnog internog i vanjskog prijenosa
podatka u svakodnevnom poslovanju. Revizori koriste analitiku podataka kako bi kombinirali podatke i
stekli razumijevanje velikog broja transakcija u revidiranom drustvu te analizirali digitalni otisak
transakcija koje su u fokusu revizije. Nastavno tome, mogucnosti analitike podataka nastavljaju rasti kako
bi se automatizirao postupak revizije putem naprednih analitickih postupaka (ADA). Napredni analiticki
postupci mogu automatizirati dnevne procese revizije Sto revizorima omogudéava stvaranje dodatnog
vremena za obavljanje poslova koji zahtijevaju profesionalnu prosudbu (Omani & Muda, 2023).

ADA predstavlja strategije koje pomazu revizorima u koristenju postojeéih tehnologija i usmjeravanju
prema pristupu koji se vise temelji na podacima za pripremu ili obavljanje revizije. Isto tako, poboljSava
revizorovu procjenu rizika te detektira neocekivane ili neobi¢ne promjene u transakcijama, pruzajuci
snaznu osnovu na kojoj revizor dizajnira opseg, prirodu i vrijeme svog revizijskog pristupa (AICPA, 2017).
Prema Kend i Nguyen (2020) koristenje ADA-e ima pozitivan ucinak na reviziju jer odvracéa revizore od
rucnih zadataka i omogucuje im da se fokusiraju na kriticke zadatke gdje ¢e viSe primjenjivati svoje
procjene. Glavni pokretac za koristenje ADA-e je poboljSanje kvalitete revizije. ADA omoguduju revizorima
izvlaenje i manipuliranje podacima o klijentima te analiziranje istih Sto doprinosi boljem razumijevanju
informacija i identificiranje rizika. Alati za analizu podataka imaju mo¢ pretvoriti podatke u strukturirane
oblike koji ¢e biti razumljivi i revizorima i klijentima te generirati revizijske programe koji su prilagodeni

specificnim rizicima klijenta ili pruZiti podatke izravno u racunalne revizijske postupke, ¢ime ¢e se



efikasnije do¢i do rezultata. (ACCA, n.d.).

AICPA (2017) navodi kako ¢e veéa upotreba naprednih analitickih podataka biti klju¢na za odrzavanje i

povecanje relevantnosti i vrijednosti revizije financijskih izvjesStaja. Takoder, navodi potencijalne koristi od

njihove povecane upotrebe:

(1)

PoboljSano razumijevanje poslovanja subjekta i povezanih rizika, uklju¢ujudi rizik od prijevare —
koristenje ADA-e moZe pomoci revizorima da dublje upoznaju poslovanje subjekt revizije te time
doprinijeti identificiranju prethodno neidentificiranih rizika ili podrucja u kojima je rizik veci od
prvobitno procijenjenog. Time revizor postaje u boljoj poziciji za prepoznavanje rizika gdje i kako

je prijevara mogla biti pocinjena.

Povecani potencijal za otkrivanje znacajnih pogresnih prikazivanja — s obzirom na to da revizori
nerijetko koriste uzorkovanje za testiranje kontrola i dokazanih postupaka, ADA se moZe koristiti
za ucinkovito i djelotvorno ispitivanje sto posto stavki u populaciji relevantnih podataka na
razli¢itim razinama agregacije. To moZe omogucditi revizorima da smanje upotrebu uzorkovanja i
time ucinkovitije upravljaju rizikom iako bi uzorkovanje i dalje ostalo kao korisna revizijska tehnika

u mnogim okolnostima.

Poboljsana komunikacija s onima koji su zaduZeni za upravljanje revidiranim subjektima — pri
koristenju ADA-e revizori mogu ucinkovito i djelotvorno opisati pitanja utvrdena revizijom te u
raspravama s onima koji su zaduZeni za upravljanje se mogu fokusirati na razloge zasto su se
odredene stvari dogodile i moguce implikacije na financijsko izvjeStavanje, kontrolu ili procese

upravljanja.

2.2.Mogucénosti koristenja naprednih alata u reviziji

Napredak u podrucju digitalnih tehnologija, transformirao je racunovodstvene prakse s papirnatih na

elektronicke transakcijske dokumente. Takva transformacija imala je utjecaj na format podataka koje

revizori analiziraju, Sto je bio pocetak promjena u revizijskoj praksi. Revizorska drustva su sve ucestalije

pocela

upotrebljavati informacijsku tehnologiju (IT) za smanjenje rucnih intervencija i povecanje

automatizacije obrade podataka. Pojavom racunalno potpomognutih revizijskih alata (CAATS) pokrenuta

je inovacija u reviziji. Oni su omogudili revizorima da efikasnije upotrebljavaju tehnike vizualizacije

podataka te pomogne u postizanju Sireg raspona ciljeva revizije. Izmedu CAATS-a i ADA-e mogu se povuci

brojne sliénosti pa se ADA moZe promatrati kao evolutivni oblik CAATS (Omani & Muda, 2023). Tijekom



godina razvoj ADA-e pocinje imati veliku ulogu u revizijskoj struci. Revizijska drustva su sve viSe pocele
usvajati i koristiti napredne alate u obavljanju poslova (Krieger et al., 2021).

Kako bi se smanijio rizik i dodale vrijednosti klijentu, kao dio ponude mnoga velika i mala revizijska drustva
koriste napredne alate u svom poslovanju. lako ne postoji jedan jedinstveni alat za analizu revizijskih
podataka, postoje mnogi obrasci koje su razvila pojedina revizijska drustva. Velika drustva ¢esto raspolazu
s resursima za stvaranje vlastitih platformi za analitiku podataka Sto nije slu¢aj s manjim drustvima koje
se, zbog nedostatka vlastitih resursa, odlucuju za nabavku gotovih paketa. Koristeéi vizualne metode kao
Sto su grafikoni za predstavljanje podataka, stru¢no osoblje razvija napredne alate te time olaksava

identificiranje trendova i korelacije (ACCA, n.d.).

2.2.1. Koraci za koriStenje ADA-e

Za pomoc pri planiranju, izvodenju i evaluaciji rezultata AICPA (2017) je uspostavila 5 kljuc¢nih koraka za

primjenu ADA u reviziji, prikazano na Slici 1.

Slika 1.

Proces koristenja ADA-e

-Planiranje ADA-2

-Pristup i priprema podataka

-Preispitivati pouzdanost i relevantnost
koristenih podataka

-lzvodene ADA-e

-Ocijeniti rezultate

Izvor: izrada autora prema Herath & Joshi (2023, str.41)

Koraci za primjenu vidljivi iz Slike 1 su sljededi:

1) korak: planiranje analize revizijskih podataka — revizijski tim trebao bi razmotriti ciljeve revizije
koje Zele postici, ustanoviti gdje i kada (u provodenju procjene rizika, dokaznom analitickom

postupku ili prilikom izvodenja testova kontrola) primijeniti ADA-u unutar revizijskog angazmana.



U obzir treba uzeti prirodu, vrijeme i opseg populacije revizijskog angazmana te ¢e se odrediti

tehnike i alati koji ¢e se koristiti.

2) korak: pristup i priprema podataka — revizijski tim ¢e identificirati i pripremiti podatke za
analiticke alate, proces poznat kao transformacija podataka. Isto tako, podatke je mozda
potrebno odistiti i/ili normalizirati $to ¢e unaprijediti kvalitetu informacija i eliminirati duplirane

podatke.

3) korak: preispitati pouzdanost i relevantnosti koriStenih podataka — revizor prvo treba razumjeti
kako su podaci uneseni. Osim toga, moraju se razumijeti izvorni (originalni) izvor podataka (npr.
Interno ili eksterno generirani podaci) te jesu li podaci izvorni ili je njima, prije nego ih je revizor

primio, manipulirao revizijski tim. Za kraj se treba procijeniti kvaliteta primljenih podataka.

4) korak: izvodenje ADA-e: nakon Sto se izvrsi revizijska analiza podataka, potrebno je naknadno
analizirati rezultate. Ako pocetni rezultati upuéuju da je potrebno ponovno pregledati aspekte
dizajna ili izvedbe, nuzno je obaviti odgovarajucu reviziju i ponoviti provesti revizijsku analizu
podataka. Ako revizor zakljuci da je analiza podataka pravilno izvedena, ali su se identificirale
stavke koje zahtijevaju daljnja revizorova razmatranja, potrebno je isplanirati i izvesti dodatne

postupke na tim stavkama u skladu s postizanjem svrhe i ciljeva ADA-e.

5) korak: ocijeniti rezultate i donijeti odgovarajuce zaklju¢ak o ukupnoj ucinkovitosti.

2.2.2. Analitika podataka (Data analytics) — tehnike i primjena u reviziji

Analitika podataka odnosi se na koristenje odredenih tehnologije, skupova vjestina i statistickih analiza za
ispitivanje velikih koli¢ina podataka. Omogudava cis¢enje, transformaciju i modeliranje velikih podataka
kako bi se identificirale i prenijele vrijedne informacije i obrasci, predloZili zakljucci i podrzali donoSenje
odluka. Analizirajudi velike skupove podataka, revizori mogu steci uvide u financijsko stanje organizacije
te identificirati potencijalne rizike od prijevare ili pogresaka. (Hezam et al., 2023; Sumi, 2024; ).

Revizori koriste analitiku podataka za izvodenje revizijskih postupaka ukljucujuéi: analizu trendova prihoda
po proizvodu i regiji, uskladivanje narudzbenica s uplatama i fakturama, testiranje podjele duZnosti
identificiranjem kombinacija korisnika uklju¢enih u obradu transakcija analizom metapodataka priloZenih
tim transakcijama te NRV testiranje - usporedba cijene po kojoj je predmet zaliha kupljen i prodan

posljednji put (ACCA, 2024).



Prema Sumi (2024) analitika podataka obuhvada niz razli¢itih tehnika kako bi se poboljsala kvaliteta i

ucinkovitost revizije. Neki od klju¢nih tehnika ukljucuju:

e Rudarenje podataka (Data Mining) — tehnika koja posjeduje napredne mogucénosti klasificiranja i
predvidanja te moZe doprinijeti otkrivanju potencijalnih prijevara ili pogresaka (Lin et al., 2015).
Glavna svrha rudarenja podataka je izvlacenje vrijednih informacija iz dostupnih podataka, a neke
od glavnih funkcija ukljucuju sazimanje, grupiranje, klasifikaciju, regresija i analiza trendova

(Gupta & Chandra, 2020).

e Benfordov zakon — (poznat kao i ,,Zakon prvih znamenki“) je matematicka tehnika koja pomaze u
prepoznavanju anomalija i potencijalnih prijevara u financijskim podacima. Ako su informacije u
financijskim izvjestajima pouzdane, tada se Benfordov zakon moze upotrebiti kao brzi test. On
pokazuje ocekivanu distribuciju ucestalosti znamenki u svakom izvjes¢éu. Na temelju testa,
moZemo posumnjati na postojanje anomalija ili prijevare, ako su prve znamenke rasporedene na

drugaciji nacin nego Sto bi trebale biti (Gorenc, 2019).

e Uzorkovanje —tehnika s pomocu koje se revizijski procesi primjenjuju na manje od sto posto stavki
unutar populacije, koje su relevantne za reviziju, kako bi se donio zaklju¢ak za cjelokupnu
populaciju. Ovaj pristup se primjenjuje zbog toga Sto je nepotrebno ili neprakti¢no ispitati sve
stavke u danom skupu. Svrha revizijskog uzorkovanja je efikasno prikupljanje revizijskih dokaza te
osiguravanje temelja za revizore pri oblikovanju misljenja o financijskom izvjeséu. Takoder,
njegovom primjenom revizori mogu usmjeriti svoje napore na najznacajnija podrucja, ¢ime se

povecava efikasnost i efektivnost revizije (AICPA, 2016).

e Regresijska analiza — je statisticka tehnika koja se koristi za istraZivanje odnosa izmedu varijabli, a
predvida podatke na temelju proslih odnosa. Istrazivac skuplja podatke o temeljnim varijablama i
koristi regresiju za procjenu kvantitativnog ucinka uzrocnih varijabli na varijablu na koju utjecu. U
reviziji se moZe upotrebljavati za odredivanje korelacija izmedu razli¢itih skupova financijskih

podataka (Sumi, 2024, Sykes, 1993).

e Vizualizacija — kroz graficki prikaz podataka, vizualizacija je nacin da se zamijete i shvate trendovi,
ekstremi i obrasci u analiziranim revizijskim podacima. S pomocu vizualizacije podataka revizori
stvaraju nadzorne ploce (niz povezanih grafova, linija trenda, dijagrama rasprsenosti, tablica ili

njihovih kombinacija) koje se mogu koristiti za vizualno pripovijedanje tijekom Zivotnog ciklusa

10



revizije, sve od planiranja i provedbe procjene rizika do izvjeSc¢ivanja i priopéavanja podataka i

nalaza revizije upravi i upravljanju (AICPA, 2017).

Za koristenje analitike na trZistu je dostupno nekoliko softverskih alata. Prema Runkler (2016) uz Microsoft
Excel i njegove napredne funkcije Power Bl tu su i SAS i Tableau. Prema istrazZivanju koje je proveo Eilifsen
et al. (2020) uz prethodno spomenute alate, neki od najcesce koristenih softverskih alata su i statisticki
alati 'R', Stata, i SPSS, programski jezici Python i Pearl te specijalizirani revizijski alati PACE (EY), Halo (PwC),
KAAP (KPMG) i Spotlight (Deloitte). Isto tako, koristeni su i softver za upravljanje poslovnom inteligencijom
(BI) IBM, Oracle, SAP. ACCA (2024) istice i koristenje IDEA te ACL softvera za uzorkovanje i rudarenje

podacima.

2.2.3. Primjena Big data (Veliki podaci), umjetne inteligencije (Al) i robotskih automatizacijskih

procesa (RPA)

Razvoj IT-a generirao je nove standarde i nove nacine prikupljanja i analize podataka. Svakodnevna
povezanost putem interneta i stalna razmjena informacija medu razli¢itim sustavima stvorile su velike
koli¢ine podataka dostupnih za analizu. lzazovi s kojima se revizori suofavaju povecali su se tijekom

vremena upravo zbog neprestanog razvoja IT-a (Balios et al., 2020; Byrnes et al., 2015).
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Slika 2.

Evolucija IT-a i revizijski izazovi

Faza Period Evoludija IT-a Primjeri Revizijski izazovi
1 1945-1955 | Input (1) Output | Znanstvena (Transkripcija
(O) Obrada R odataka 7
lEl’l i vojna upotreba onavljajuti procesi
2 1955-1965 | 1,O, P Pohrana | Magnetski zapisi P 0daci koji nisu vizu-
(s) 5 S alno &itljivi.Podaci
! Prirodne primjene |koji mogu biti prom-
ijenjni bez traga
3 1965-1975 | LO. B S Sustav za dijeljenje | pristup podacima
Komunikacija vremena Pohrana i
() podataka Progirena be{z fizickog
podrika pristupa
1 1975-1985 | L OB S, C Integracija baze Razli¢iti fizicki i logi
Baza podataka poda;aka Sustav za | ¢ki rasporedi podat:
(D) podrsku u aka Novi sloj sloien
odlugivanju osti Odluke
Siroko pojasna zatvorene u
primjena software-u
5 | 1986191 |LOES CD | Mrefnisustavza  |Podaci distribuirani
Radne stanice podriku u medu stranicama
(W) odludivanju Ve!lk_e kohf:lng piod-
Masovna apticka gtaku Entitets distr-|
pohrana ibuirane obrade
lzvori podataka bez
papira Medusobno
povezani sustavi
& 19912000 | L O.P.S, C, D, W | Mreini sustavza Stohasticke odluke
QOdluéivanje (De) | podrsku u zatvorene u IT
odluivanju sustave
(struéna razina)
7 2000-2010 | 1L, O, RS, C. D, Distribucijski sustavi| Podaci pohranjeni
W, De, nternetska upotrebd u oblaku i replicira-
Distribucija (Di) |Oblak ni Virtualni IT softw
are
8 2010-2020 | L O, S, C, D, |Previadavanje Veliki podaci
W, De, Di, podataka koji su Vs o
Big Data (8D)  [Primjenjivi u Sirokom] automaskog
spektru poslovnih . e
 racunovostvenih, prikupljanja
i revizijskih podataka
podrudja
9 2020+ LOPS CD, Sustavi za viastito  |Revizijske aktivnosti
W, De, Di, BD,  |pobaljsavanje i izvjeddivanje su
Umjetna l:lgradem ) _|spori i javljaju se
Inteligenciia (Al} | inteligentni moduli | prekasno

Izvor: izrada autora prema Byrnes et al. (2015, str.20)

Slika 2 prikazuje evoluciju IT-a i njen utjecaj na reviziju kroz godine. U fazi 8 vidljiva je pojava velikih
podataka (Big data) koji su stvorili hibridno okruzenje $to je navelo organizacije da skeniraju i izdvajaju
velike podatke te zadrZavaju samo odabrane dijelove i saZetke. Pojava Al vidljiva je u razdoblju nakon
2020-e godine te se njen utjecaj na reviziju i danas jos istraZuje.

Big data predstavljaju velike koli¢ine sloZzenih podataka, generirani stojem ili ljudima, velikom brzinom u
razli¢itim oblicima. Znanstvenici koji posjeduju znanja i vjeStine u vezi s podacima, odnosima medu
varijablama i alatima, uz alate za analizu podataka, imaju stru¢nost i u obradi i analizi velikih podataka.
Veliki podaci se odnose na strukturirane ili nestrukturirane skupove podataka, pri ¢emu strukturirani
podaci predstavljaju numericke podatke u tradicionalnim bazama podataka. Nestrukturirani podaci
proizlaze iz izvora kao Sto su drustveni mediji, a mogu biti u razli¢itim oblicima (tekst, audio i video)

(Sanoran & Ruangprapun, 2023).
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lako su analitika podataka i Big data dva neovisna pojma, ipak ta dva pojma mogu biti medusobno

povezana. Njihova povezanost u domeni revizije prikazana je na Slici 3.

Slika 3.

Prosirenje analitike podataka u reviziji

Tehnike analize podataka

it Prosirenje
.TradICandInq (Vizualizacija, PJredlktiv
(Excel, ACL, Idca) na analitika)
Tradicionalno
(Racunovodstvo i A B
lzvori Financije)
odataka Prosirenje
P (Nefinancijski ( D
Podaci =» BD

Izvor: izrada autora prema Alles & Gray (2016, str.2)

Iz slike je vidljivo kako revizori nakon koristenja tradicionalnih alata za analizu podataka (Excel, ACL i Idea)
u Celiji A prelaze u éeliju B, usvajanjem alata za vizualizaciju,poput Tableau, koji postaje sve korisniji u
podrudju revizije. Celija C prikazuje kako je fokus i dalje na tradicionalnim podacima, uz minimalna
kretanja. Ukljucivanje velikih podataka kao i analitike podataka, prikazano je u ¢eliji D.

Veliki podaci mogu dovesti do kvalitetnijih predvidanja vremenske neograni¢enosti poslovanja, prijevara
i ostalih sli¢nih varijabli koji zabrinjavaju revizore. Takoder, veliki podaci pridonose u smanjivanju troskova
revizije, a povecavaju profitabilnost u slucaju eksterne revizije i uCinkovitosti interne revizije (Alles, 2015).
Softverski alati koji se koriste za analizu velikih skupova podataka su ve¢ spomenuti ACL i IDEA. Tehnologije
velikih podataka, Hadoop i Spark, koriste se za upravljanje velikim koli¢inama nestrukturiranih podataka,

Sto omogucava revizorima ucinkovitiju obradu i analizu podataka iz razlicitih izvora (Coursera, 2024).

Koncept Al, umjetnog stroja ili osjecajne sposobnosti, da samostalno uci, razmislja i donosi odluke donijelo
je promjene svugdje oko nas pa tako i na revizijsku struku. Al, kao i ostale ve¢ spomenute napredne
tehnike, mogu pomodi drustvima u izvrSavanju tri klju¢na cilja: automatizacija poslovnih procesa, stjecanje
uvida kroz analizu podataka i povezivanje s potrosacima i radnicima. Neka od podrucja primjene Al u
reviziji su sljedeca (Hasan, 2022):

- ekspertni sustavi — racunalni programi koji prikupljaju znanja stru¢njaka i oponasaju njihove procese

zakljucivanja prilikom rjeSavanju problema. U reviziji, koriste pri planiranju revizije, pribavljanju dokaza,
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procjeni revizijskog rizika i ostalih zadataka revizije.

- strojno (machine) i duboko (deep) ucenje — predstavlja podskup Al-a koji racunala, uz minimalnu ljudsku
intervenciju, uce djelovati i razmisljati. Ra¢unala primaju upute za obavljanje zadataka bez eksplicitnog
programiranja. Podskup strojnog ucenja je duboko ucenje s kojim racunala uce razmisljati koristedi
arhitekturu po uzoru na ljudski mozak.

- Decision Support System (DSS) — racunalni sustav koji je osmisljen kako bi unaprijedio proces donosenja

odluka. Upotrebljava se u rjeSavanju razli¢itih nestrukturiranih revizijskih zadataka.

Tehnologija koja automatizira standardizirane aktivnosti temeljene na pravilima predstavlja robotsku
automatizaciju procesa (RPA). Softverski roboti mogu se uvjezbati ili programirati za obavljanje
ponavljajuéih operacija sa strukturiranim podacima. RPA sustav je voden procesima Sto ga razlikuje od Al-
a koja je vodena podacima. lako posjeduju pojedine razli¢itosti, RPA i Al zajedno prikazuju velike koli¢ine
podataka koje se mogu pretvoriti u korisne uvide, Sto pruza potpunu automatizaciju cijelih procesa. Roboti
se mogu obuciti za Citanje e-poste, slanje e-poste, otvaranje PDF-ova, unos, kopiranje i lijepljenje
podataka, ru¢ne zabiljeske, organizaciju datoteka, integraciju podataka iz datoteka, priprema podataka za
revizije te primjena osnovnih revizijski testovi u Excelu. Svi spomenuti slu¢ajevi koristenja RPA sustava
mogu se pratiti od strane korisnika koji je dizajnirao skriptu ili softverskog robota. Ljudska pomoc¢ i dalje
je potrebna jer roboti nemaju mo¢ rukovanja nestrukturiranim podacima. Roboti su sposobni obavljati
poslove revizije bez greske, uz pretpostavku da je provedena kvalitetne obuka, Sto dovodi do poboljsanih

izvjeSca te podataka vise kvalitete (Gotthardt et al., 2020; Hasan, 2022; Moffitt, 2018).

2.3.Problemi, rizici i izazovi napredne tehnike

lako upotreba naprednih analitickih postupaka uzima sve viSe maha i postaje cCesta funkcija unutar
revizijske prakse, ipak revizori se susre¢u s brojnim izazovima povezanih s navedenim (Dempsey & van
Dyk, 2024; Mstoi, 2024). Prema istrazivanju koje je proveo Mstoi (2024), 60% ispitanika navelo je da se
prilikom prilagodbe na upotrebu naprednih tehnika, suocilo s manjim izazovima, gdje su kao najvedi izazov
istaknuli neuspjesnu prilagodbu analitickim softverima/programima. Earley (2015) podijelio je izazove u tri
glavne skupine: a) strucnost i obuka revizora, b) dostupnost podataka, relevantnost i cjelovitost i c)
ocekivanja dionika, korisnika financijskih izvje$¢a i regulatora.

Brzi napredak tehnologije ¢esto nadilazi obrazovanje i obuku koja se pruza revizorima Sto uzrokuje manjak

tehnickih vjestina koje su nuzne za ucinkovito koristenje naprednih alata. Napredni podaci iziskuju

14



postojanje odredenog znanja iz podruéja matematike i statistike, posjedovanje vjestina kao $to su
otkrivanje uzorka i procjena anomalija, Sto opcenito nisu poznate teme za revizore i racunovode te njihova
primjena moZe biti pretesSka za njih. Upoznavanje revizora s ovim kvantitativnim temama iziskuje duzi
period vremena i moZe bit vrlo zahtjevno. Zabrinutost regulatora je da upravo nedovoljna znanje i vjestine
od strane revizora dovode do toga da drustva pocinju Siriti svoje konzultantske usluge kako bi zaposljavali
matematicare ili podatkovne znanstvenike. Njihovo posjedovanje analitickih nacina razmisljanja razlikuje
ih od tradicionalnih revizora, a promjena fokusa s revizije stvara potencijalnu zabrinutost za kvalitetu
revizije (Earley, 2015; Gao et al., 2020; Mstoi, 2024).

Dobivanje pristupa relevantnim podacima od klijenata moZze biti tesko zbog propisa o zastiti podataka,
brige o privatnosti i organizacijskih silosa. Klijenti mogu oklijevati dijeliti osjetljive informacije, a interni
silosi podataka mogu sprijeciti dostupnost podataka. Mnogi klijenti moZzda nemaju sposobnost
prikupljanja podataka na nacin koji je koristan revizoru te podaci mogu sadrzavati mnogo Suma, biti
podataka klijenata Sto mozZe dovesti do brojnih problema u revizijskim druStvima vezano za
implementaciju analize podataka. Ako se ipak revizorima uspiju dostaviti podaci i odobriti puni pristup,
treba se obratiti paznja i na integritet podataka. Obzirom da podaci mogu proizlaziti iz unutarnjih i vanjskih
izvora, zadatak revizora je da procijeni podrijetlo podataka te utvrdi da podaci nisu doradeni prije nego su
dosli do njega (Earley, 2015; Eilifsen et al., 2020; Mstoi, 2024).

Koristenje ADA-e moZze stvoriti jaz u ocekivanjima medu dionicima koji zakljucuju da, bududi da revizor
testira 100% transakcija u odredenom podrucju, klijentovi podaci moraju biti 100% tocni, dok u stvarnosti
revizori pruZaju samo razumnu razinu uvjerenja, $to je manje od 100%. Time dolazi do nerealnih
ocekivanja koja se stavljaju na revizora u vezi s otkrivanjem prijevare i/ili pogreske (Earley, 2015).

Uz spomenute izazove, prilikom upotrebe naprednih tehnika revizori se susrecu i sa sljede¢im moguéim

problemima i rizicima:

- koristenje tradicionalnih metoda revizije mogu dovesti do pruzanja otpor prema naprednim
tehnikama od strane revizora, zato $to promjena ustaljenih praksi moZe biti zahtjevna i moze

dovesti do skepticizma u pogledu pouzdanosti i prednosti ADA-e (Eilifsen et al., 2020).

- postoji rizik generiranja lazno pozitivnih ili negativnih rezultata, sto dovodi do netocnih
zaklju¢aka revizije. To moze biti posljedica pogresnog tumacenja analitickih rezultata ili

pogresaka u analizi podataka (Eilifsen et al., 2020).
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pretjerano oslanjanje na analiticke rezultate bez profesionalne prosudbe isto nije poZeljno jer
moze dovesti do previdanja anomalija ili donoSenja odluka temeljenih samo na podacima bez

razmatranja Sireg konteksta (De Santis & D’Onza, 2021).

analiza podataka koji nisu relevantni za reviziju, Cija kontrola nije ispravna, te koji su nepouzdani
mogu imati negativne posljedice na kvalitetu revizije. Iz tog razloga je bitno da svaki revizor jasno

razumije podatke koje analizira, a posebice podatke relevantne za reviziju (Botez, 2018).

visoki troSkovi povezani s nabavom sofisticiranih analiti¢kih alata i softvera mogu biti znacajna
prepreka za revizijska drustva. S obzirom na to da drustva moraju opravdati ulaganje, rizik se
javlja kod manjih revizijskih drustava za koje je mogucée da nece biti u mogucnosti opravdati
znacajna financijska ulaganja, resurse i obuku potrebnu za ucinkovito koristenje analitike
podataka u procesu revizije. To moZe dovesti do pojave dvoslojnog sustava revizije (Adrain, 2017;

Eilifsen et al., 2020).

Moffitt (2018) istice rizik da ¢e softverski roboti zamijeniti ljudski rad. Kljucni pokazatelj ucinka
je broj sati ljudskog rada koji se ustedi mjesecno ili broj zaposlenika s punim radnim vremenom
Ciji posao sada obavljaju roboti. lako se zagovornici RPA trenutno ne bave zamjenom ljudskog
rada u cijelosti, rizik je i dalje prisutan jer se predvida da ¢e RPA omoguditi tvrtkama da se Sire

bez zaposljavanja viSe zaposlenika.

2.4.Revizorska upotreba ADA-e po fazama razvoja revizije

Ovisno o velicini revizijskog drustva i sloZzenosti slu¢aja, nacin na koji se revizija provodi mozZe se razlikovati,

no pri provedbi, revizija uvijek prolazi kroz nekoliko glavnih faza. ADA doprinose te imaju utjecaj na proces

revizije u svakoj pojedinoj fazi (Alrashidi, 2022).

U fazi planiranja, koja je ujedno i pocCetna faza, ADA se koriste za identificiranje i procjenu kljucnih rizika,

mapiranje poslovnih proces te razumijevanje subjekta, ukupne procjenu poslovanja i uspjesnosti klijenta

(Eilifsen et al., 2020). Za ucinkovito planiranje revizije kljuéno je razumijevanje subjekta i njegovog

okruzenja. U tom slucaju, ADA vodi vaznu ulogu jer moZe analizirati velike koli¢ine podataka te time prufziti

uvid u poslovanje subjekta, procese i okruZenje. To ukljuuje razumijevanje strukture troskova i

operativne ucinkovitosti (Gao et al., 2020). Prema istrazivanju koje su proveli Sanoran & Ruangprapun

(2023) pokazalo je da samo 2 sudionika ,Velike ¢etvorke” primjenjuju ADA alate u fazi planiranja revizije.
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Eilifsen et al. (2020) istice koristi od primjene ADA-e u identificiranju potencijalnih podrucja rizika analizom
velikih skupova podataka iz financijskog sustava pojedinog klijenta. To obuhvada ispitivanje anomalija,
trendova i obrazaca transakcija koji bi mogli ukazivati na podrucja veceg rizika. Na primjer, analiziranjem
tokova prihoda mogu se uociti anomalije ili nepravilnosti u financijskim podacima. Na temelju procjene
rizika, revizori mogu odrediti prioritete svog fokusa i omoguciti ucinkovitiji proces revizije, a informacije
dobivene postupkom mogu koristiti kao revizijski dokaz za podupiranje procjene rizika znacajnog
pogresnog prikazivanja (AICPA, 2017). Isto tako, Eilifsen et al. (2020) navodi poboljSanje ucinkovitosti
revizije koje je postignuto upotrebom naprednih alata. Posebno istiCe automatizaciju prikupljanja i
preliminarnu analizu podataka ¢ime dolazi do znacajne ustede vremene tijekom faze planiranja. Takoder,
ranim identificiranjem visokorizicnih podrucja, ADA pomaZe u optimalnoj raspodjeli revizijskih resursa,
osiguravajuci da najkriti¢nija podrucja dobiju odgovarajuéu pozornost.

Nakon zavrSetka faze planiranja, revizori zapocinju s prikupljanjem revizijskih dokaza, testiranjem interne
kontrole i provedbom dokaznih postupaka kako bi se utvrdila to¢nost financijskih izvjestaja. Podaci koji su
prikupljeni provodenjem postupka procjene rizika i drugih povezanih aktivnosti revizor moze koristiti kao
revizijski dokaz za podupiranje procjena rizika znacajnog pogresnog prikazivanja (AICPA, 2017). Prema
istrazivanju koje je proveo Eilifsen et al. (2020) 63% velikih revizijskih drustava je izrazilo da primjenjuje
ADA-u u fazi dokaznih postupaka te je prvenstveno koriste kao potkrepljujuci izvor revizijskih dokaza, a ne
kao primarni izvor. Koraci u kojima se najc¢eSéa upotreba ADA su: izracunavanje veli¢ine uzorka za
testiranje, odabir slucajnih uzoraka iz populacije, testiranje unosa u dnevnik, sazimanje poslovnih knjiga,
vizualna (nestatisticka) identifikacija odstupanja te izrada statistickih izrauna iz podataka za prediktivnu
analizu. Appelbaum et al. (2018) navodi tehnike koje se najceSce upotrebljavaju prilikom istrazivanja u
ovoj faze, a to su: uzorkovanje, vizualizacija i rudarenje podataka.

U zavrsnoj fazi procesa revizije, zadatak revizora je finaliziranje revizijskog izvjes¢a i priopéavanje
utvrdenih nalaza menadZmentu organizacije i dionicima. ADA moZe znacajno poboljsati ovu fazu pruzajuci
primjenu naprednih tehnika za osiguravanje potpunosti i toc¢nosti financijskih izvjeS¢a. ADA se
upotrebljava za uskladivanje i kontrolu izmedu temeljnih knjiga i zavrsnih racuna, analiticku provjeru i
kontrolni pregled financijskih izvjeséa (Eilifsen et al., 2020). U Sanoran & Ruangprapun (2023) istraZivanju
svi sudionici naveli su da nikada nisu koristili ADA alate za zakljuCivanje revizijskih nalaza. Objasnili su da
zbog upotrebe ADA-e tijekom prethodne faze nije potrebno koristiti i u zadnjem koraku jer ne bi doslo do

promjena u njihovim zakljuccima i revizorskim misljenjima.
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2.5.Upotreba ADA u reviziji — pregled relevantne literature

Premda je usporedbom literature utvrdeno postojanje istrazivanja vezanih za temu upotreba ADA-e u
provodeniju revizije, ipak postojanje istrazivanja na tu temu ima jos uvijek vrlo malo. U Hrvatskoj, ova tema
i slicne nisu u cijelosti istrazene, dok su se u stranim izvorima istrazivanja povecala zadnjih godina. U
nastavku ovog odjeljka proucit ¢e se dosadasnja istrazivanja i njihovi ciljevi.

Istrazivanje koje su proveli Eilifsen et al. (2020) za cilj je imao ispitati koriStenje ADA-e u revizijskoj praksi.
Istrazivanje je provedeno na 5 medunarodnih javnih raCunovodstvenih tvrtkama u Norveskoj kako bi se
dobio status ADA-e u svim tvrtkama. Isto tako, poslali su upitnik velikom uzorku od ¢ak 216 partnera |
menadZzera koji su bili zaduZeni za 109 revizijskih angazmana. Ispitano je i koliko puta su pojedini ADA alati
koristeni prilikom rada, a kao najcesce koristene alate naveli su Excel s osnovnim funkcijama 424 puta
(34,4%) te Excel napredni 319 puta (25,9%). IstraZivanje je utvrdilo kako je stvarna upotreba ADA
ograni¢ena u navedenom uzorku te kako je implementacija navedenih tehnika jos uvijek u ranoj fazi.
Mstoi (2024) je proveo istraZivanje s ciljem otkrivanja koliko napredni alati koriste u radu revizije te da li
njihovo koristenje poboljsava kvalitetu revizije. Za potrebe istrazivanja ispitano je 5 revizora te su svi
ispitanici potvrdili da napredni alati doprinose njihovom radu te da postaju sve vazniji u okviru revizije.
Takoder, kao glavni razlog za koristenje analitike podataka u revizijskim angaimanima navodi se
maksimiziranje vrijednosti i prijenos te vrijednosti na klijenta.

Studija koju su proveli Jacky & Sulaiman (2022) ispitala je percepciju revizora o upotrebi analitickih
podataka. Rezultati analize prikazali su nedostatak koristenja naprednih alata medu ispitanicima te su si
sudionici suglasni da im je prilikom koriStenja potrebna podrska. Na temelju 118 odgovora ¢ak 55%
sudionika kao najpopularniji revizijski softver naveli su Excel napredne tehnike. Nadalje, 20% ispitanika
navelo je kako napredne analiticke alate uglavnom upotrebljavaju u fazi planiranja, a kao najcesce
koriStene tehnike u toj fazi, 53% njih navelo je alate za vizualizaciju. lako su se ispitanici sloZili o
potencijalnim koristima naprednih tehnika, ipak studija je zakljucila kako je stvarna upotreba ogranicena
te je upotreba naprednih tehnika za ispitanike neuobicajena.

Sanoran & Ruangprapun (2023) proveli su studiju o koristenju ADA u procesima revizije. Studija je
temeljena na 28 revizijskih stru¢njaka u Tajlandu te je potvrdeno kao i u prethodnom izvoru da ispitanici
najcescée upotrebljavaju napredne alate u fazi planiranja i dokaznom testiranju, dok smatraju da njihovo
koristenje nije potrebno niti je od velike znadajnosti u zavr$noj fazi. Isto tako, provedena studija ukazuje
da vedini revizora jo$ uvijek nedostaju potrebne kompetencije za koriStenje naprednijih ADA i stoga

preferiraju jednostavnu analizu podataka u svakom procesu revizije.
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Isto tako, Dempsey & Dyk (2024) proveli su slicno istraZzivanje medu 4 velika revizijska drustva na podrucju
Juzne Afrike. Fokus istrazivanja je uloga analitike podataka u poboljsanju kvalitete eksterne revizije te
utjecaj na proces revizije. Svi sudionici ankete slozZili su se da koriStenje naprednih alata poboljSava
kvalitetu revizije te da ¢e nastaviti s upotrebom istih. U periodu od srpnja 2015. i sije€nja 2017.

Salijeni et al. (2018) proveli su 22 intervjua s revizorima iz revizorskih drustava srednje razine i revizori iz
,Velike cetvorke®, uglavhom u Ujedinjenom Kraljevstvu, ali i zemljama EU-a, Belgija i Italija s ciljem
utvrdivanja utjecaja naprednih alata na reviziju, na odnos izmedu revizora i klijenta te identificiranje
izazove povezanih s ugradnjom naprednih alata u proces revizije. Veée oslanjanje klijenata na analitiku
podataka donosi revizorima prilike za razumijevanje i obradu velikih skupova podataka koji se odnose na
poslovne sustave klijenta. Ispitanici su istaknuli da napredni alati poboljSavaju njihovu sposobnost
komuniciranja rezultata revizije na nacin koji njihovi klijenti razumiju kao na primjer moguénost sazimanja
informacija za klijente u jedan grafikon ili skup slika. Isto tako, jo$ jedna pozitivna stavka pri koriStenju
ADA, koju su ispitanici naveli, je da revizijski tim pojedinog drustva ne mora biti fizicki prisutan na podrucju
gdje se klijent nalazi.

Uz sva spomenuta istraZivanja moZe se povuci povezanost s diplomskim radom na temu Upotreba
naprednih analitickih postupaka u provodenju zakonske revizije, koji za cilj ima ispitati upoznatosti i
upotrebi ADA u Hrvatskoj. Kao i u istrazivanju Eilifsen et al. (2020) ispitani su stavove i upoznatost
ispitanika s ADA, otkrivanje ucestalosti koriStenja kao i razlike u koristenju pojedinih alata po fazama

revizije.
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3. METODA ISTRAZIVANJA

3.1.0pis uzorka

IstraZivanje je provedeno na populaciji revizorskih drustava u Republici Hrvatskoj koji obavljaju djelatnost
revizije sukladno odredbama Zakona o reviziji (NN 127/17 i 27/24). U trenutku provodenja istrazivanja na

mreznim stranicama sustava e-Gradani u okviru Registra revizorskih drustava (https://rr.fina.hr/pregled-

registra/obrazac/2) bili su dostupni podaci za 186 revizorska drustva. Za potrebe istraZivanja proveden je

anonimni anketni upitnik te je dostavljen na 177 dostupnih e-mail adresa revizorskih drustava, od kojih 10
njih nije posjedovalo valjanu e-mail adresu. IstraZivanje je provedeno u rujnu 2023. godine te se zbog veoma
malog odaziva provelo ponovno u veljaci 2024. godine. U konacnici, anketni upitnik je poslan na 167 adresa
elektronicke poste, a uspjesno je dostavljeno 40 odgovora (24%).

U usporedni s istraZzivanjem Rak (2016) koje je provedeno na jednakom uzorku gdje je stopa odgovora bila
11%, postizanje stope od 24% u navedenom istraZivanju, ukazuje na relativnho dobar odaziv te znacajne
nalaze koji pruzaju vrijedne uvide u misljenja ispitanika. Baruch & Holtom (2008) navode kako niZa stopa
odgovora pri provedbi istraZzivanja na profesionalnim podrucjima nije neuobicajena te prikupljeni podaci i

dalje nude dragocjene spoznaje.

Na temelju prikupljenih podataka, analizirana su osnovna obiljeZja i struktura ispitanika.

Graficki prikaz 1 prikazuje strukturu ispitanika prema spolu.

Graficki prikaz 1.

Spol ispitanika

17 (42,5%)

23 (57,5%)

B Musko M Zensko

Izvor: Izraun autora
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Iz grafickog prikaza 1 vidljivo je da u istraZivanju sudjelovalo 17 (42,5%) muskaraca te 23 (57,5%) Zena.

Graficki prikaz 2 prikazuje strukturu ispitanika prema dobi.

Graficki prikaz 2.
Starosna dob ispitanika

3(7,5%) 3(7,5%)
10 (25%) 8 (20%)

16 (40%)
mdo 30 godina M od 30 do 39 godina i od 40 do 49 godina

M od 50 do 59 godina W vise od 60 godina

Izvor: Izraun autora

Kao sto je vidljivo na prikazu, najznacajniji udio Cine ispitanici u dobi od 40 do 49 godina, njih 16 (40%).
Jednaki broj ispitanika, njih 3 (7,5%), su u dobnim skupinama do 30 godina i vise od 60 godina. Nadalje, 8
(20%) od ukupnog broja ispitanika pripadaju dobnoj skupini od 30 do 39 godina, a 10 (25%) dobnoj skupini

od 50 do 59 godina. Navedeni rezultati prikazani su u grafickom prikazu 6.

Nadalje, analizirana je pozicija ispitanika u revizorskom drustvu. S obzirom na to da je ovo pitanje bilo
otvorenog tipa, uneseni su razli¢iti odgovori. Tako je najvise ispitanika, 12 (30%) odgovorilo da su partneri u
revizijskom drustvu, 10 (25%) njih su direktori revizijskog drustva, 7 (17,5%) managera, 6 ovlastenih revizora,

a 2 revizora. Jedan ispitanik (2,5%) izjasnio se kao ¢lan uprave, a jedan kao asistent u reviziji.

Grafikonom 3 prikazani su odgovori na pitanje o godinama radnog iskustva ispitanika.
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Graficki prikaz 3.

Godine radnog iskustva u reviziji

7(17,5%) 10 (25%)

12 (30%)
11 (27,5%)

mdo 10 godina mod 10 do 19 godina mod 20 do 29 godina od 30 do 40 godina

Izvor: IzraCun autora

Kao sto se moZze vidjeti iz prethodnog grafikona, ¢etvrtina ispitanika ima manje od 10 godina radnog iskustva
u reviziji. Nadalje, poslovima revizije od 10 do 19 godina bavi se 11 (27,5%) ispitanika, a njih 12 (30%) obavlja
revizijske poslove od 20 do 29 godina. NajviSe radnog iskustva, od 30 do 40 godina ima njih 7 (17,5%).

Ispitanici, njih 19 (47,5%) odgovorilo je da su zaposleni u revizorskom drustvu koje revidira subjekte od

javnog interesa.

Na posljednje pitanje, 24 (60%) ispitanika odgovorilo je da ne pripada skupini ,Velika ¢etvorka® niti su dio
medunarodne mreZe. Dio ispitanika (11 ili 27,5%) su zaposleni u revizorskom drustvu koje je dio
medunarodne mreze (osim ,Velike ¢etvorke”), a 5 ispitanika (12,5%) oznacilo je da pripada skupini ,Velika

Cetvorka“.

3.2.Opis metodologije istrazivanja i definiranje varijabli

Za provedbu ovog istraZzivanja koriStene su kvantitativhe metode te su podaci prikupljeni putem anonimnog
anketnog upitnika sastavljenog u Google obrascu koji je ispitanicima dostavljen elektroni¢kim putem.

Anketni upitnik koristen u svrhu ovog istraZivanja napravljen je po uzoru na studij Eilifsen et al. (2020), gdje
je provedeno istraZivanje o koriStenju analitike revizijskih podataka na revizijskim angazmanima u

Norveskoj. Upitnik je podijeljen na dva dijela. U prvom dijelu upitnika, kroz tri grupe pitanja ispituje se
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upotreba analiti¢kih postupaka u reviziji za svrhe testiranja postavljenih hipoteza. Odgovori na postavljena
pitanja dobiveni su procjenom razine slaganja s odredenim izjavama pomodéu ocjena u Likertovoj ljestvici
od 1 do 5. Jedno pitanje u ovom dijelu upitnika je otvorenog tipa u kojem se trazi misljenje ispitanika o
buducénosti revizije s obzirom na razvoj i sve intenzivniju primjenu sofisticiranih tehnologija u reviziji. Drugi
dio upitnika sadrzi pitanja o opéim podacima svakog ispitanika, a odgovor su najcesce dobiveni
nadopunjavanjem ili zaokruzivanjem jedne od ponudenih opcija.

Anketni upitni se nalazi u Prilozima, a njime su obuhvacdena istrazivacka pitanja diplomskog rada. Ispitanici
su unaprijed bili obavijesSteni da ¢e se njihovi odgovori koristiti iskljucivo u svrhu istraZivanja u diplomskom
radu, te da ¢e svi njihovi odgovori biti u potpunosti anonimni. Svakom sudioniku upitnika pruzena je
moguénost odustanka od sudjelovanja u istrazivanju u bilo kojem trenutku provodenja upitnika.

Pri zavrSetku ispunjavanja obrasca, prikupljeni podaci su analizirani koristenjem McExcel, a rezultati su
prikazani tabelarno i graficki. Numericke vrijednosti prezentirane su kroz deskriptivnu statistiku, putem
aritmeticke sredina, moda i medijana. Hipoteze su ispitane kroz Likertovu ljestvicu te primjenom

jednosmjernog ANOVA testa, t testa i F-testa.
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4. REZULTATIISTRAZIVANJA

4.1.Deskriptivna analiza

Temeljem prikupljenih podataka prvo su deskriptivno obradeni odgovori koji se odnose na prvu skupinu

pitanja iz anketnog upitnika Ciji je cilj bio otkriti upoznatost revizora s razli¢itim skupinama alata za obradu i

analizu podataka. Graficki prikaz 4 predocava distribuciju odgovora ispitanika po pojedinim vrstama alata.

Graficki prikaz 4.

Upoznatost revizora s alatima za analizu i obradu podataka

M nisam upoznat(a) H iznimno malo poznajem & osrednje poznajem

B dobro sam upoznat(a) Mizvrsno poznajem

40
35
30
25
20
15
10
> 001 J 0 0 I Se0 I
0 | i N
[Excel - [Excel - [Bl alati (npr. [Statisticki [Database  [Programski [Programiza [Specijalizirani
temeljne napredne  IBM, Oracle, alati (npr. R, management jezici (npr. analizui  revizjski alati
funkcije]  funkcije (npr. SAP,SAS)]  Stata, SPSS, sustavi (npr. Python, Pearl, vizualizaciju (npr. IDEA,
Power-BlI, Matlab, SAS, Access, visual Basics, podataka ACL, PACE
VBA, Solver, JPM, Crystal MysaQl, C+4)] (npr. Tableau, (EY), Halo
Miner, Ball)] SQLServer, SAS Visual, (PwC), KAAP
Macros)] Oracle)] Qlikview, (KPMG),
Spotfire)] Spotlihgt
(Deloitte)) ili
neki drugi]

Izvor: Izraun autora

Provedena deskriptivna analiza prikazuje da su revizoru u najveéoj mjeri upoznati s temeljnim analitickim
funkcijama u Excel-u gdje je cak 35 ispitanika (87,5%) potvrdilo navedeno, dok su slabije upoznati s
naprednijim alatima za prikupljanje i analizu podataka. Slaba upoznatost te ujedno i upotreba s naprednim
alatima pri provodeniju revizije u Hrvatskoj moZe se u odredenoj mjeri povezani s rezultatima prethodnog

istraZivanja koje su proveli Eilifsen et al. (2020). U navedenom istraZivanju naznaceno je kako se koristenje
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naprednih alata nalazi visoko na dnevnhom redu te se stvara globalni pritisak kako bi se napredni alati
koristili u revizijskim angazmanima, no stvarana upotreba je ogranicena. Ispitanici su potvrdili kako je
implementacija i dalje u ranoj fazi. Iz navedenog moZze se zakljuditi kako ispitanici u oba istraZivanja dijele

slicno misljenje te je upotreba naprednih alata jos uvijek na pocetku.
Kroz sljedeée graficke prikaze prezentirano je koriStenje naprednih analitickih alata u pojedinim fazama
revizije. Deskriptivnom obradom odgovora, cilj je bio utvrditi u kojoj se fazi revizije u najveéoj mjeri

upotrebljavaju napredni alati.

Graficki prikaz 5 predstavlja odgovore ispitanika na koristenje analitickih alata prilikom faze planiranja.

Graficki prikaz 5.

Faza planiranja
m1-nikada m2-rijetko 3-ponekad m4-cCesto M5 -vrloCesto
40 38
35
30
25
20
15
10
10 8
6
5 2 3 2 1
000 0 O.
0
[Excel - [Excel - [Bl alati (npr. [Statisticki [Database  [Programski [Programiza [Specijalizirani
temeljne napredne  IBM, Oracle, alati (npr. R, management jezici (npr. analizu i revizjski alati
funkcije]  funkcije (npr. SAP, SAS)]  Stata, SPSS, sustavi (npr. Python, Pearl, vizualizaciju (npr. IDEA,
Power-BlI, Matlab, SAS, Access, visual Basics, podataka ACL, PACE
VBA, Solver, JPM, Crystal MysQl, C++)] (npr. Tableau, (EY), Halo
Miner, Ball)] SQLServer, SAS Visual, (PwC), KAAP
Macros)] Oracle)] Qlikview, (KPMG),
Spotfire)] Spotlihgt
(Deloitte)) ili
neki drugi]

Izvor: IzraCun autora
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Iz prikazanih rezultata uocava se kako najveci udio ispitanika prilikom planiranja procesa revizije koristi
temeljene funkcije u Excel-u, dok napredne alata za analizu i prikupljanje podataka vise od 50% ispitanika ne

koristi u ovoj fazi.

U grafickom prikazu 6 predocena je distribucija odgovora ispitanika na upotrebu naprednih alata u fazi

prikupljanja revijskih dokaza.

Graficki prikaz 6.

Faza prikupljanja revizijskih dokaza

H1-nikada M2 -rijetko 3-ponekad M4-cCesto M5 -vrloCesto
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[Excel - [Excel - [Bl alati (npr. [Statisticki [Database  [Programski [Programiza [Specijalizirani
temeljne napredne  IBM, Oracle, alati (npr.R, management jezici (npr. analizu i revizjski alati
funkcije]  funkcije (npr. SAP,SAS)]  Stata, SPSS, sustavi (npr. Python, Pearl, vizualizaciju (npr. IDEA,
Power-BlI, Matlab, SAS, Access, visual Basics,  podataka ACL, PACE
VBA, Solver, JPM, Crystal MysaQl, C++)] (npr. Tableau, (EY), Halo
Miner, Ball)] SQLServer, SAS Visual, (PwC), KAAP
Macros)] Oracle)] Qlikview, (KPMG),
Spotfire)] Spotlihgt
(Deloitte)) ili
neki drugi]

Izvor: Izracun autora
Dobiveni rezultati prikazuju da veéina ispitanika prilikom faze prikupljanja revizijskih dokaza ne upotrebljava

napredne alate za analizu podataka. Najcesce koristeni alati su Excel temeljne funkcije Sto je navelo 92,5%

ispitanika.
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Iz grafickog prikaza 7 vidljivi su odgovori ispitanika o koristenju naprednih alata u zavrsnoj fazi.

Graficki prikaz 7.
Zavrsna faza
40
35
30
25
20
15
10
5
001
0
[Excel -
temeljne
funkcije]
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[Excel - [Bl alati (npr. [Statisticki [Database  [Programski [Programiza [Specijalizirani
napredne  IBM, Oracle, alati (npr. R, management jezici (npr. analizu i revizjski alati
funkcije (npr. SAP, SAS)]  Stata, SPSS, sustavi (npr. Python, Pearl, vizualizaciju (npr. IDEA,
Power-BlI, Matlab, SAS, Access, visual Basics, podataka ACL, PACE
VBA, Solver, JPM, Crystal MysaQL, C++)] (npr. Tableau, (EY), Halo
Miner, Ball)] SQLServer, SAS Visual, (PwC), KAAP
Macros)] Oracle)] Qlikview, (KPMG),
Spotfire)] Spotlihgt
(Deloitte)) ili
neki drugi]

Izvor: IzraCun autora

Provedena deskriptivna analiza prikazuje slicne rezultate kao i u prethodne dvije faze. Ispitanici su se izjasnili

kako su i u zavrsnoj fazi Excelove temeljne funkcije najéesée koristen alat, dok napredni alati nisu u Cestoj

upotrebi.

S obzirom na prikazane rezultate moZe se zakljuciti kako se revizori u Hrvatskoj i dalje najcesce

7

upotrebljavaju alate s kojima su upoznati prilikom povodenja zakonske revizije te se u manjoj mjeri

oslanjaju na koriStenja napredne tehnike. Sli¢ne rezultate dobili su i Eilifsen et al. (2020) u svom

istrazivanju u Norveskoj gdje se vecina ispitanika izjasnilo kako je upotreba naprednih alata za prikupljanje

i analizu podataka slaba u svim fazama revizije. Moguci razlog slabe upotrebe moze biti Sto revizijska drustva

jo$ uvijek ne zahtijevaju obveznu upotrebu naprednih alata te se veliki broj zadataka moZe obavljati na

unaprijed poznate nacine. Takoder, Eilifsen et al. (2020) isti¢e kako postoji ucestalija upotreba naprednih
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alata u novim revizijskim angazmanima gdje su ispitanici naveli kako se u natjecajima posebno postavljaju
pitanja o novim tehnikama te revizijska drustva promoviraju upotrebu istih. Zaklju¢no s navedenim moze
se reci kako ¢e upotreba naprednih alata u bliskoj buducnosti porasti prvenstveno zbog potrebe trzista te

e se revizori poceti oslanjati na iste.

4.2.Rezultati testiranja hipoteza

Nakon provedene deskriptivne analize, testirane su istrazivacke hipoteze te prikazani dobiveni rezultati.

4.2.1. Testiranje prve hipoteze

Prvom hipotezom se testiralo koliko su revizori upoznati s naprednim analitickim alatima koji se mogu
koristiti u svrhe provodenja zakonske revizije. Razina poznavanja analiti¢kih alata mjerena je Likertovom
ljestvicom od 1 do 5, gdje 1 oznacava da revizor nije upoznat s navedenim alatom, a 5 da ga izvrsno
poznaje. Hipoteza se testirala na nacin da se usporedivalo jesu li odgovori za napredne analiticke alate
manji od sredine ljestvice, odnosno testirana je usmjerena (jednosmjerno testiranje) alternativna hipoteza
Hi: u < 3. Kao kriti€na vrijednost za donosenje odluke o prihvacanju ili odbacivanju hipoteze uzima se razina
signifikantnosti od 5%. Dakle, hipoteza se prihvaca ako je p-vrijednost manja ili jednaka prihvaéenoj

kriticnoj vrijednosti.

Takoder, poznavanje Excela i njegovih temeljnih funkcija se uzelo kao polaziste za usporedbu s ostalim
alatima jer je Excel najucestaliji alat za obradu podataka u reviziji (Rak, 2016). Bududi da se ocekuje da se
Excel koristi ¢e$ce, u slucaju uporabe Excela testiralo se jesu li odgovori veéi od sredine ljestvice, odnosno
testirana je usmjerena (jednosmjerno testiranje) alternativna hipoteza Hi: u > 3. Rezultati deskriptivne
analize ponudenih odgovora te vrijednosti pripadajuce test statistike za znacajnost razlike izmedu

aritmeticke sredine i sredine Likertove ljestvice su prikazani u Tablici 1.
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Tablica 1.
Deskriptivna statistika i rezultati testiranja H1

Analiticki alat Prosjek SD Medijan Mod Min Max t-stat p-vrijed.

Excel - temeljne funkcije 4,85 0,43 5 5 3 5 27,42 0,000
Excel - napredne funkcije (npr.
Power-Bl, VBA, Solver, Miner, 3,38 1,13 3 4 1 5 2,11 0,021

Macros)

Bl alati (npr. IBM, Oracle, SAP,

5AS) 2,33 0,94 2 3 1 4 -4,52 0,000
Statisticki alati (npr. R, Stata,
SPSS, Matlab, SAS, JPM, 2,15 0,98 2 3 1 4 -5,51 0,000

Crystal Ball)

Database management sustavi
(npr. Access, MySQL, 2,40 1,10 2 2 1 4 -3,45 0,001
SQLServer, Oracle)

Programski jezici (npr. Python,

Pearl, visual Basics, C++) 1,80 0,94 2 1 1 4 -8,08 0,000

Programi za analizu i
vizualizaciju podataka (npr.
Tableau, SAS Visual, Qlikview,
Spotfire)
Specijalizirani revizjski alati
(npr. IDEA, ACL, PACE (EY),
Halo (PwC), KAAP (KPMG), 3,15 1,58 4 1 1 5 0,60 0,724
Spotlihgt (Deloitte)) ili neki
drugi

Izvor: Izracun autora

2,03 1,12 2 1 1 4 -5,50 0,000

n=40

Ispitanici su pomocu Likertrove ljestvice trebali oznaciti koliko su dobro upoznati, tj. poznaju navedene skupine alata
za analizu i obradu podataka (1-nisam upoznat (a); 2-iznimno malo poznaje; 3-osrednje poznajem; 4-dobro sam
upoznat(a); 5-izvrsno poznajem).

Kao sto se moze primijetiti iz Tablice 1 za skoro sve napredne alate (Bl alati, statisticki alati, database
management sustavi, programski jezici, programi za analizu i vizualizaciju podataka) srednja vrijednost
odgovora je niza od sredine Likertove ljestvice (3), a razlika je statisticki znacajna jer su sve p-vrijednosti
manje od kriticne vrijednosti od 0.05 (5%). Jedino je poznavanje Excela, njegovih temeljnih i naprednih

funkcija, znacajno vece od sredine Likertove ljestvice, dok se poznavanje specijaliziranih revizijskih programa

ne razlikuju znacajno od sredine ljestvice.
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Takoder, iz tablice je vidljiva prosjecna ocjena ispitanika (medijan) koja iznosi 2 za veéinu naprednih alata (BI
alati, statisticki alati, database management sustavi, programski jezici, programi za analizu i vizualizaciju
podataka), a specijalizirani revizijski programi imaju prosjecnu ocjenu 4. Poznavanje Excela temeljnih
funkcija i dalje je na najvecoj razini te prosjec¢na i najéeséa ocjena (mod) ispitanika iznosi 5. Mod za sve

napredne alate je niZi ili jednak sredini Likertove ljestvice (3).

S obzirom da su sve p-vrijednosti manje od kriti¢ne vrijednosti od 0.05 (5%) utvrduje se statisticka znacajnost
modela. Zaklju¢no, prihvaca se postavljena hipoteza da revizori u Hrvatskoj nisu dovoljno upoznati s

naprednim analitickim alatima u svrhu provodenja zakonske revizije.

4.2.2. Testiranje druge hipoteze

Drugom hipotezom se testira koristenje naprednih analitickih alata s obzirom na tri osnovne faze revizijskog
procesa: planiranje, prikupljanje dokaza te zavrSne faza revizije. Pretpostavlja se da revizori najéesée
primjenjuju ADA u fazi prikupljanja revizijskih dokaza jer su oni posebno prilagodeni za obradu velikih i
detaljnih skupova podataka, dok se u fazi planiranja i fazi dovrSetka revizije analiti¢ki postupci uobicajeno
provode na agregiranim skupovima podataka. Excel je i ovdje uzet kao referentna tocka za usporedbu s
naprednim alatima. U Tablici 2 prikazani su rezultati deskriptivne analize odgovora ispitanika u vezi koriStenja

razli¢itih alata za potrebe provodenja revizije, a odgovori su podijeljeni u tri skupine — prema fazama revizije.

Tablica 2.
Deskriptivna statistika upotrebe razlic¢itih analitickih alata prema fazama revizije

Analiticki alat Prosjek SD Med. Mod Min Max
Panel A: Faza planiranja

Excel - temeljne funkcije 4,95 0,22 5 5 4 5
Excel - napredne funkcije 3,00 1,34 3 4 1 5
Bl alati 1,53 0,85 1 1 1 4
Statisticki alati 1,45 0,75 1 1 1 3
Database management sustavi 1,68 0,92 1 1 1 4
Programski jezici 1,4 0,71 1 1 1 3
Programi za analizu i vizualizaciju 155 0,81 1 1 1 4
podataka

Specijalizirani revizjski alati 2,93 1,61 3 1 1 5
Panel B: Faza prikupljanja dokaza

Excel - temeljne funkcije 4,93 0,27 5 5 5
Excel - napredne funkcije 3,03 1,40 3 4 1 5
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Bl alati 1,68 0,94 1 1 1 4
Statisticki alati 1,43 0,81 1 1 1 4
Database management sustavi 1,73 1,06 1 1 1 4
Programski jezici 1,38 0,70 1 1 1 3
E(r)cc»jgartzr;; za analizu i vizualizaciju 158 1,03 1 1 1 5
Specijalizirani revizjski alati 2,95 1,60 3 1 1 5
Panel C: Zavr$na faza

Excel - temeljne funkcije 4,85 0,43 5 5 3 5
Excel - napredne funkcije 2,95 1,32 3 3 1 5
Bl alati 1,48 0,78 1 1 1 4
Statisticki alati 1,45 0,78 1 1 1 4
Database management sustavi 1,50 0,85 1 1 1 4
Programski jezici 1,33 0,73 1 1 1 4
E;Zir’;r:; za analizu i vizualizaciju 150 0,96 1 1 1 5
Specijalizirani revizjski alati 2,85 1,66 3 1 1 5

Izvor: Izracun autora

n=40
Ispitanici su pomocu Likertove ljestvice trebali oznaciti koliko Cesto koriste navedene skupine alata za analizu i obradu
podataka u pojedinim fazama revizije (1-nikad; 2-rijetko; 3-ponekad; 4-Cest); 5-vrlo Cesto).

Iz Tablice 2 moZe se primijetiti kako je poznavanje Excel temeljnih funkcija znadajno vece od sredine
Likertove ljestvice u svim fazama revizije te su mod i medijan takoder na najvisoj razini (5). U svim fazama
revizije gotovo svi napredni alati (Bl alati, statisticki alati, database management sustavi, programski jezici,
programi za analizu i vizualizaciju podataka) poprimaju srednju vrijednost niZzu od sredine ljestvice. Najceséa
ocjena za prethodno navedene alate iznosi 1 Sto predstavlja da ispitanici nikad ne koriste navedene alate u
pojedinim fazama, prosjec¢na ocjena je na istoj razini. Primjena specijaliziranih revizijskih programa i Excel

naprednih funkcija znacajno se ne razlikuje od sredine ljestvice.

Kako bi se testirala druga hipoteza koristen je jednosmjerni ANOVA test da bi se usporedilo postoji li
znacajna razlika izmedu koristenja ADA u fazi planiranja, prikupljanja dokaza i zavrsnoj fazi. Prije toga,
podatci su grupirani u dvije skupine Excel i ADA te je testirano je li razlika u koriStenju Excela i ostalih

analitickih alata u pojedinim fazama revizije znacajna (Tablica 3).
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Tablica 3.

Usporedba koristenja Excela i ADA po fazama revizije

Prikupljanje
Planiranje dokaza Zavrsna faza

Excel ADA Excel ADA Excel ADA
Prosjek 3,98 1,75 3,98 1,79 3,9 1,68
Varijanca 0,46 0,35 0,55 0,48 0,53 0,41
Opazanja 40 40 40 40 40 40
Pearsonova korelacija 0,39 0,49 0,37
Hypothesized Mean 0 0

. 0

Difference
df 39 39 39
t Stat 20,00 19,10 18,25
P(T<=t) one-tail 0,00 0,00 0,00
t Critical one-tail 1,68 1,68 1,68
P(T<=t) two-tail 0,00 0,00 0,00
t Critical two-tail 2,02 2,02 2,02

Izvor: Izracun autora

n=40

Kao Sto prikazuju rezultati iz Tablica 3, postoji znacajna razlika izmedu ucestalosti koriStenja Excela i ostalih
ADA po svim fazama revizije (izracunata t-statistika je veéa od kriti¢ne vrijednosti), Sto potvrduje zakljucak

da revizori ne koriste ucestalo ADA u procesu revizije.

Nadalje ispitano je, je li upotreba ADA razli¢ita s obzirom na faze revizije, a rezultati su prikazani u Tablici 4.
Pojedinacni faktor ili jednosmjerna ANOVA koristi se za testiranje nulte hipoteze da su srednje vrijednosti
nekoliko populacija jednake, gdje je:

Ho: u1 =p2 =3

Hi: barem jedan par srednjih vrijednosti je razlicit.
Zakljucak o hipotezama donosi se na osnovu vrijednosti empirijskog F-testa. Ako je izracunata F-vrijednost

veca od kriticne F-vrijednosti, odbacujemo nultu hipotezu te zaklju¢ujemo da su razlike medu grupama

statisticki znacajne.

32



Tablica 4.
Testiranje razlike u upotrebi ADA po razlic¢itim fazama revizije

Anova: Single Factor

SUMMARY
Groups Count Sum Average Variance
ADA_P 40 70,16667 1,754167  0,348985
ADA_D 40 71,5 1,7875 0,475766
ADA_Z 40 67,33333 1,683333 0,411396
ANOVA
Source of Variation SS df MS F P-value F crit
Between Groups 0,226389 2 0,113194 0,274711 0,76028 3,073763
Within Groups 48,20972 117 0,412049
Total 48,43611 119

Izvor: Izracun autora

Buduci da rezultati izraCunate F-vrijednosti (0,27) nisu veéi od kriticne F-vrijednosti (3,07) ne moZe se
odbaciti nulta hipoteza. Drugim rije¢ima, provedeni rezultati testiranja ne potvrduju hipotezu da revizori

koriste ADA u fazi prikupljanja dokaza viSe nego u ostalim fazama revizije.

4.2.3. Testiranje trece hipoteze

Tre¢om hipotezom ispituje se percepcije ispitanika o utjecaju ADA na efikasnost i efektivnost revizije te se
analizira su li njihovi odgovori mjereni Likertovom ljestvicom od 1 do 5, a kojima se mjeri intenzitet slaganja
s ponudenim tvrdnjama vedi od sredine ljestvice, tj. veci od 3. Hipoteza se testirala tako da se usporedivalo
jesu li odgovori veci od sredine ljestvice, odnosno testirana je usmjerena (jednosmjerno testiranje)
alternativna hipoteza H;: u > 3. Kao kriti¢na vrijednost za donosSenje odluke o prihvacéanju ili odbacivanju

hipoteze uzima se razina signifikantnosti od 5%.

Tablica 5 prikazuje rezultate deskriptivne statistike dobivenih odgovora revizora te test statistika za

znacajnost razlike izmedu aritmeticke sredine i sredine Likertove ljestvice.
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Tablica 5.
Deskriptivna statistika i rezultati testiranja H3

Tvrdnja Prosjek SD Med. Mod Min Max t-stat p-vrijed

Panel A: Percepcija revizora o ucinkovitosti i djelotvornosti ADA

Koristenje naprednih analitickih podataka
znacajno povecava sveukupnu ucinkovitost i
djelotvornost provodenja revizije financijskih
izvjestaja.

Primjena naprednih analitickih podataka u
reviziji omogucuje ucinkovitije i djelotvornije
planiranje revizijskog angaZmana te bolju 4,28 0,78 4 5 2 5 10,28 0,000
procjenu rizika znac¢ajnog pogresnog

prikazivanja.

Primjena naprednih analitickih podataka u

reviziji omogucuje ucinkovitije i djelotvornije 4,03 0,89 4 4 2 5 7,27 0,000
prikupljanje revizijskih dokaza.

Primjena naprednih analitickih podataka u

reviziji omogucuje ucinkovitije i djelotvornije 3,90 1,06 4 5 1 5 5,38 0,000
obavljanje zavrsnih postupaka u reviziji.

4,18 1,03 4 5 1 5 7,18 0,000

Panel B: Percepcija revizora o njihovim kompetencijama u vezi ADA

Imam dovoljno znanja o naprednim

analitickim alatima da ih mogu koristiti na 3,40 1,19 4 4 1 5 2,19 0,020
ucinkovit i djelotvoran nacin.

Kontinuirano se usavrSavam u podrucju

. vy e 3,73 0,96 4 4 1 5 4,77 0,000
primjene analitickih postupaka u reviziji.

Panel C: Percepcija revizora o poticanju primjene ADA i isplativosti ulaganja u ADA

Revizorsko drustvo u kojem sam zaposlen

potice primjenu naprednih analitickih 3,90 1,10 4 5 1 5 5,15 0,000
postupaka u reviziji.

Potrebna ulaganja (troSkovi) za usavrsavanje
u podrucju primjene naprednih analitickih
postupaka su vecéa od potencijalnih koristi
njihove primjene u reviziji.

2,73 134 25 2 1 5 -1.30 0,899

Izvor: Izracun autora

n=40

Ispitanici su s pomocu Likertrove ljestvice trebali oznaciti odgovarajucu znamenku koja se odnosi na intenzitet njihova
slaganja s odredenom tvrdnjom (1-uopce se ne slaZzem; 2-ne slaZem se; 3-niti se ne slaZem niti slaZzem; 4-slaZem se;
5-u potpunosti se slazem).

Rezultati deskriptivne statistike prikazuju kako nema znacajnih odstupanja u srednjoj vrijednost za gotovo
sve navedene tvrdnje. U panelu A i B srednja vrijednost za sve tvrdnje je vece od sredine Likertove ljestvice.
Takoder, prosjecna ocjena i najceséa ocjena ispitanika veca je od sredine ljestvice. U panelu C vidljivo je blago
odstupanje od sredine ljestvice u posljednoj tvrdniji te su najéeséi odgovori bili ne slaganje s navedenom

tvrdnjom.
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Promatrajuéi tvrdnje iz Panela A utvrduje se statisticka znacajnost jer su sve p-vrijednosti manje od kriticne
vrijednosti od 0.05 (5%) te se donosi zakljucak o prihvacanju alternativne hipoteze da primjena ADA znacajno

povedava efikasnost i efektivnost zakonske revizije.
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5. RASPRAVA

Provedeno istrazivanje je za cilj imalo utvrditi upoznatost revizora s pojedinim alatima za analizu podataka
te njihovu upotrebu u provodenju revizije. Temeljem provedene deskriptivne analize dobiveni rezultati
ukazuju da je razina upoznatosti te koristenja ADA u svakodnevnoj reviziji jos uvijek na pocetku.
Percepcija revizora o njihovoj kompetenciji u vezi ADA bila je pozitivha Sto su ukazali rezultati istrazivanja
gdje se vecina ispitanika izjasnila da imaju dovoljno znanja o naprednim analitickim alatima te da se
kontinuirano usavrsavaju u tom podrucju. lako ispitanici imaju pozitivan stav o primjeni ADA, rezultati
istrazivanja su pokazali kako se revizori i dalje oslanjaju na alate s kojima su ve¢ upoznati. Rak (2016)
spominje Excel kao najucestaliji alat za obradu podataka u reviziji te pocinjuci s tom pretpostavkom u
ovom istraZivanju utvrdilo se kako je poznavanje Excel-a znacajno vece od ostalih ADA alata.

Takoder, istrazivanje o primjeni ADA po pojedinim fazama revizije nije dalo znacajne razlike. Navedeno je
uskladeno s istrazivanjem koje su proveli Eilifsen et al. (2020) gdje se naglasava da iako postoji upotreba

ADA, opcenito primjena je jako niska u svim fazama revizije.

U provedenom istraZivanju ispitanicima je postavljeno pitanje o buduénost eksterne revizije s obzirom
na sve vece napretke u podrucju sofisticiranih metoda za analizu podataka te sve intenzivnijeg razvoja
i primjene Al u podrucju ra¢unovodstva i revizije. Analizom odgovora na navedeno pitanje javlja se
nekoliko zajednickih tema o kojima se moZe raspraviti.

Prva tema se odnosi na koristi primjene Al u reviziji. Neki odgovori ukazuju na olak$anje provodenja te
obavljanje puno kvalitetnije revizije upravo zbog Al. PomoZe im pri izvrSavanju odredenih provjera u
svim fazama revizije. Omogucava preuzimanje i izvrSavanje odredenih matematickih radnji te davanje
predefiniranih zakljucaka. Pojedini ispitanici smatraju da Al uvelike doprinosi njihovom radu te da je
potrebno primjenjivati napredne alate i mijenjati dosadasnje pristupe reviziji.

VaZnost ljudskog angazmana u reviziji predstavlja drugu temu. Veliki broj ispitanika smatra kako bez
obzira na mogucnosti koje nudi, Al ipak ne moZe zamijeniti ljudski faktor. Ljudska iskustva i znanja iz
podrucja racunovodstva i financije utjeCu na kvalitetu obavljanja revizije. Takoder, Al ne moze
zakljucivati i uciti na povijesnim podacima, te prijevarno izvjeStavanje i prikazivanje financijskih
izvjeStaja moZe detektirati samo ljudski um buduci da je kreacija prevare i manipulacije produkt
Covjeka. Isto tako, ljudski faktor ima bitnu ulogu za donosSenje procjena i testiranje gdje Al ¢esto daje

pogresne informacije.
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Proucavajuci odgovore vidljive su negativne strane Al-a, te ée se u temi tri prikazati nedostaci i

ogranicenja koja su naveli ispitanici:

- ,Podaci koji se dobivaju iz sustava nisu unificirani te se dosta vremena gubi na shvaéanju
strukturiranja podataka (posebice prve godine). Problem moZe nastati vec sljedeée godine
ako dode do znacajnijeg upgrade-a sustava kad novi eksport podataka iz programa klijenta

nije jednak onom od prethodne godine.”

-, Okruzenje se kontinuirano mijenja - COVID, inflaciju, uvodenje EURO - testovi koji se provode

primjenom metoda za analizu podataka izbacuju kao " outlinera" stvari koji su u novom

g

okruzenju "novo normalno“”.

- ,Zakonski okvir (revizijski standardi) jos uvijek nisu posloZzeni da moze izbaciti "klasi¢no

“ui

testiranje" te umjesto toga provedete testove primjenom ,umjetne inteligencije“”.

-, Unificiranja izlista i podataka. Za sada svaki ERP ima svoj izlist i vrlo ¢esto se zna dogoditi da
se izlisti mijenjaju iz godine u godinu, Sto zahtjeva pripremu podataka svake godine. Da su
izlisti unificirani i podaci u identi¢nim formatima, moglo bi se fokusirati na sofisticirane

metode za analizu podataka, ali ovako smo jo$ na pocetku.”

-, Digitalizacija mijenja tehniku obavljanja revizije, zamjenjuje mehanicki (automatizirani) rad,
te je buduénost revizije upitna.” Pojedini ispitanici navode kako ¢e Al kroz 5 do 10 godina
potpuno zamijeniti sadasnje analiticke postupke. ,Znacajno ¢e se smanjiti vrijeme analize i
znacajan broj ljudi koji rade u I. i Il. nizu (juniori, osnovno seniori). Time ¢e se odnos pretvoriti
u statisticke izracune bez kompletnog shvacdanja poslovanja u cijelosti. To se ve¢ sada dogada

jer BIG 4 tako i postavlja stvari te to zakonski gura kroz MReVS-ove.”
- ,Pretjerano oslanjanje na nove tehnologije otupljuje ostricu zdravog razuma revizora.“

- ,lIstice se i value for money — gdje su za manja revizijska drustva, koja se revidiraju, potrebni
jednostavni alati za uzorkovanje, a dok se tek za veéa revizorska drustva isplati uvoditi

sloZenije softvere. Cijena ulaganja trebala bi biti prihvatljiva za manja revizorska drustva.”

Uz spoznaje koje su dobivene ovim istraZivanjem, neophodno je promotriti i ograni¢enja ovog istraZivanja.
IstraZzivanje je provedeno anketnim upitnikom koji predstavlja brzi nacin prikupljanja podataka uz niske
troskove, a dobivena je samoprocjena ispitanika ¢ime se postavljaju pitanja o ispravnosti prikupljenih

odgovora. Isto tako, postoji mogucnost da ispitanici na pojedina pitanja odgovaraju na drustveno
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prihvatljiv nacin ili ima pitanja nisu u potpunosti jasna.

Takoder, u istrazivanju je sudjelovalo 24% tocnije 40 ispitanika od ukupno 167 kojima je dostavljen anketni
upitnik. Mali odaziv sugerira da nalaze treba tumaciti s odredenim oprezom ponajvise u generaliziranju te
se javlja moguénost da na prikupljene nalaze utjece pristranost neodgovaranja. Tocnije, ispitanici koji su
se odazvali na istraZzivanje mogu imati drugacija misljenja i spoznaje u usporedbi s onima koji nisu
sudjelovali u istraZivanju.

Obzirom na spomenuta ogranicenja preporuka za buduca istraZivanja je da se upotrebljavaju drugacije
metode prikupljanja podataka npr. osobno intervjuiranje ili telefonsko anketiranje veceg broja uzorka
¢ime se mogu dobiti detaljniji odgovori o pojedinim stavkama. Takoder, mogla bi se napraviti usporedba
upotrebe ADA u manjim revizijskim drustvima i, Velikoj ¢etvorki“ te koliko svako drustvo pojedinacno

ulaZe u obuku svojih zaposlenika u podrucju primjene ADA.
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6. ZAKLJUCAK

Napredni analiti¢ki postupci (ADA) u reviziji predstavljaju relativno nov pojam. Uz pomo¢ primjene novih
tehnika revizori dobivaju nove spoznaje, standarde te upotrebljavaju nove nacine prikupljanja | analize
podataka. Ovim diplomskim radom Zeljelo se pribliZiti revizijskim drustvima u Hrvatskoj | ustanoviti s kojim
tehnikama se sluze prilikom obavljanja svojih svakodnevnih zadataka.

Osnovni cilj predmetnog istraZzivanja je istraZiti upoznatost revizora s ADA, njihovo koristenje u
svakodnevnom radu te u pojedinim fazama revizije. Isto tako, Zeljele su se ustanoviti percepcije revizora

u vezi djelotvornosti i u€inkovitosti primjene ADA u reviziji.

Rezultati istraZivanja su provedeni na razini revizijskih drustava te je dostavljeno 24% odgovora iz kojih se

mogu prikazati sljedeci zakljucci:

- Revizori u Hrvatskoj nisu dovoljno upoznati s naprednim analiti¢ckim alatima u svrhu provodenja

zakonske revizije.

- Postoji razlika izmedu ucestalosti koristenja Excel-a i ostalih ADA po svim fazama revizije te

revizoru ne koriste ucestalo ADA procesu revizije.

- Primjena ADA znacajno povecava efikasnost i efektivnost zakonske revizije.

Prvi zakljucak je donesen na temelju prve postavljene hipoteze gdje su se ispitanici izjasnili o vrlo niskoj
razini upoznatosti s naprednim alatima, dok je Excel prevladao kao najéesée koristen alat pri obavljanju
revizije.

Isto tako, drugom hipotezom se ustanovilo kako je upotreba Excel-a kroz sve faze revizije veéa od upotrebe
ADA te kako ne postoji znacajna razlika u koristenju kroz svaku pojedinu fazu.

Iz spomenutog je vidljivo kako ispitanici ne koriste ADA ucestalo, ipak njihove percepcije o ucinkovitosti i
djelotvornosti ADA su pozitivni. U vecoj mjeri ispitanici su se izjasnili kako imaju znanje i obuku o ADA te

kako povecava sveukupnu ucinkovitost i djelotvornost provodenja revizije financijskih izvjestaja.

S obzirom na sve intenzivniji razvoj i primjenu Al u podrucju racunovodstva i revizije, ispitanicima je
postavljeno pitanje o buduénosti eksterne revizije. Stavovi ispitanika su podijeljeni, dok jedni ukazuju na
koristi koje im primjena Al u reviziji pruza, drugi naglasavaju vaznost ljudskog angaZmana u reviziji te

negativne strane Al.
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Revizori u Hrvatskoj jo$ uvijek nisu u potpunosti otvoreni prema koristenju novih naprednih tehnika koje
im mogu pridonijeti u svakodnevnim zadacima. S dolaskom Al revizijska praksa ¢e se poceti mijenjati,
revizijska drustva ce se trebati prilagoditi novim promjenama. Ne stvaranje otpora te brza prilagodba na

nove tehnike moze uvelike doprinijeti u revizijskoj praksi.
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SAZETAK

Ovim diplomskim radom proucena je upotreba naprednih analitickih podataka u revizijskoj praksi u
Hrvatskoj. UkljuCuje teorijski pregled relevantne literature s pomoéu kojih se detaljno objasnjavaju
primjena analitike podataka, velikih podataka, umjetne inteligencije i robotskih automatizacijskih procesa.
Fokus rada je upoznatosti revizora s naprednim alatima te ucestalosti njihove primjene kroz sve faze
revizije. Metodologijom istrazivanja, kroz anketni upitnik, prikupili su se podaci o revizijskoj upotrebi
naprednim analitickim podacima i misljenjima o doprinosu nove tehnologije revizijskoj profesiji. Ispitala
se upoznatost ispitanika s Excel-om i naprednim alatima te primjena svih alata pojedinacno kroz fazu
planiranja, prikupljanje revizijskih dokaza i zavrSnu fazu. Takoder, ispitani su stavovi ispitanika o Al i
buducnosti eksterne revizije. Rezultati istrazivanja potvrduju slabu upoznatost revizora s ADA, vece

koristenje Excel-a te nisku upotrebu ADA kroz sve faze revizije.

Kljucne rijeci: napredni analiticki postupci, ADA, revizijska drustva
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SUMMARY

This master's thesis studied the use of advanced analytical data in audit practice in Croatia. It includes a
theoretical overview of the relevant literature that explains in detail the applications of data analytics,
big data, artificial intelligence and robotic process automation. The focus of the work is the auditor's
familiarity with advanced tools and the frequency of their application throughout all stages of the audit.
The research methodology, through a survey questionnaire, collected data on the audit use of advanced
analytical data and opinions on the contribution of new technology to the audit profession. The
examinee's familiarity with Excel and advanced tools and the application of all tools individually through
the planning phase, the collection of audit evidence and the final phase were examined. Also,
respondents' views on Al and future external audits were examined. The results of the research confirm
the weak familiarity of auditors with ADA, greater use of Excel and low use of ADA throughout all phases

of the audit.

Key words: advanced analytical data, ADA, auditing companies
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PRILOZI

ANKETA

Upotreba naprednih analitickih postupakau =
provodenju zakonske revizije
B I U o= ¥

Postovani,

Obracam Vam se sa zamolbom za sudjelovanje u istraZivanju pod nazivom Upotreba naprednih analitickin
postupaka u provodenju zakonske revizije®. Navedeno istraZivanje se provodi u okviru izrade diplomskog rada
studentice Ekonomskog fakulteta u Splitu. Svrha ovoqg istraZivanja je utvrditi koriste i i u kKojoj mjeri napredne
analiticke tehnike revizorska drudtva u Hrvatsko).

Prema definiciji lAASE (2016) napredni analiticki postupci u reviziji (engl. Advanced Audit Analytics - ADA)
predstavijaju znanost i vjestinu otkrivanja i analiziranja specifiénih uzoraka u podatcima, identificiranja
promjena i utvrdivanja odstupanja te izvladenja drugin korisnih informacija iz podataka koji su povezani s
predmetom revizije putem analize, modeliranja ili vizualizacija u svrhu planiranja | provodenja revizije. Primjeri
naprednih analitickin postupaka su regresijske analize, prediktivne analize | modeliranja, ratunalna mapiranja
procesa, tekstualne analize, rudarenja podataka i sl

Sudjelovanje u istraZivanju je anonimno, & prikupljeni su podaci strogo povierljivi te e se analizirati iskljucivo
na agregiranaj razini te ne postoji moguénost povezivanja odgovora 5 Vasim identitetorm. Predvideno vrijeme
7a Ispunjavanje upitnika jest 5 do 10 minuta. Za pojeding pitanja o istraZivanju moZete se obratiti na e-

mail: sgilia00@efst.hr. Ako ste zainteresirani za rezultate istrazivanja, moZete navesti svoju e-mail adresu na
koju cemo Vam dostaviti rezultate istraZivanija.

Unaprijed Vam se zahvaljujem na sudjelovanju | izdvojenom vremenu.



Conacie kalike st upomnati sa shededim skupnama alata za analou | chradu

podataka

Excal - temaljs
funksije

Excal-
nagradna
funksdja [nge.
FowarEl VEA,
Zaolver, Mingr,
Macros)

Bl aladl {npr
2M, Dracls,
SAR 34T}

Stalsstk alat]
{npr. R, Stata,
IPEE, Matlab,
TAE, IPM,
Crystal Eall)

Catabass
Managamant
sustavd {npr.
ACCEsE,
NhSOL
S0LSarvar,
Ovack)

Frogramskl
Jezicd (ngir.
Python, Paar,
vizual Baslcs,
oes]

Programi za
arallzul
vizsalizaci|u
podataka fnps
Tabdeauy, SAS
Wisual,
Qlkcslaw,
Sposirg)

Spackallzan
ravizjak afiatl
inpr: IDEA, ACL,
FACE[EY)
Halo (PwE],
HAAR [KPME)
Sposihgt
(Datokta)} B
i drugl

- nlsam
wpaznat (o)

O

2 -Iznlmna
mala
DaZnEEm

o

I-osrednfa - dubnoEEm

poznajem

@]

eparmaAla)

o

5-lzwsna
ponajam

o

&

U sljzdeSm pitanjima unoseti cdgovarzjuce zramenie na ljestvici od 1do &
menache kalike Sasto korstibe navedene analitidon alate u pajedinim fazama

revizpe:
Faza planiranja:

Evcal - temaljs
Tunkeije

Excal -
rapradng
Tunkedfs (nge
PowarEl, VEA,
Salwer, Minar,
Mlaenoa)

2l alatl {npr.
EM, Draclz,
AR ZAS)

Statautkl alatl
{npr. R, Stada,
SFES, Matlah,
ZAS, IPM,
Crystal Eall)

Databass
mnanagamant
sustay {npr.
Accass, MySOL
S0LS&rsr,
Oracis)

Frogramakl
Jezhd imgr.
Python, Paar,
wissal Bashcs,
Cg)

Frogrami za
anallzul
izealizad|u
podataka fnpe
Takigau, SAS
Visual, Qlioviaw,
Spothra)

Spaclallzirand
ravizjakl adiatl
{npr. IDEA, ACL,
BACE (EY). Hala
(Pwid), KAAP
(KPNG],
Spoflhgt
(Dabalta)} 1
ek dnugl

1-nlkada

o

2 - Hjatka

@]

- ponakad

O

Elt=—]

O

S-wrio Besio

O

50



Prikupfans revizijsion dokaza: Zavrira faza
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Za sljededée tvrdnje oznadite odgovarajucu znamenku koja =e odnosi na intenzitet *
Wageg slaganja s odredenom tvrdnjom:

Koristenjea
naprednih
analitickih
podataka
=nadajno
povedsva
sveukupnu
udinkovitost i
djelotwarmost
provadenja
revizije
financijskih
izvjedtaja.

Primjena
naprednih
analivickih
podataka u
rewiziji
omogucuje
wcinkowiti]
djeletwarnije
planiranje
revizijskog
angazZmana te
belju procjenu
rizika
Fnadajnog
pogresnocg
prikazivanja.

Primjena
naprednih
analitickih
podataka u
rewviziji
omoguduje
ucinkovitije i
djeletvornije
prikupljanje
revizijekih
dokaza.

Primjena
naprednih
analitickih
podataka u
rewviziji
omogucuje
wcinkovitije i
djeletrormije
obavljanje
zavrEnih
postupaka u
rewviziji.

Imam dovaljno
Zmanja o
naprednim
analitickim
alatima da ik
mogu koristiti
na usinkowit i
djelotvaran
nadin.

Kontinuirano se
usavriavam u
podrusju
primjene
analivickih
postupaka u
rewviziji.

1 -ucpde =a

ne =lazem

Z-ne
slafem =e

3 - niti 32 ne
slazem niti
=lazem

4 - slazem
se

S-u
potpunceti se
slafem
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Revizorsko
drugtvo u
kaojem sam
zaposlen potite
primjenu
naprednih
analitickih
postupaka u
reviziji.

FPotrebna
ulzganjz
{troskovi) za
usavriavanjeu
podrudju
primjens
naprednih
analitickih
postupaka su
wedts od
potencijalnih
karisti njihowve
primjens u
reviziji.

%10 mislite kakva je buduénost eksterne revizije s obzirom na sve vece napretke u
podrugju sofisticiranih metoda za analizu podataka te sve intenzivnijeg razvoja i
primjene umjstne inteligencije u podruéju raéunovedstva i revizije? (Ovo je pitanje
otvorencg tipa na koje moZete dati svej osvrt, ako Zelite.)

Wag ocdgowor

O
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Opci podatei (odgovara se nadopunjavanjem ili zackruzivanjem jedne od ponudenih ¥
opcija):

Opis (po izboru)

Spol: *

Zenska

Mugko

Starosna dab: *

do 30 godina

od 30 do 39 godina
od 40 do 49 godina
od 50 do 59 godina

vide od 60 godina

W

Pozicija u revizorskom drustvu:

Tekst kratkog odgovora

Godine radnog iskustva u reviziji: *

Tekst kratkog odgovora

Revizijsko drugtvo u kojem sam zaposlen(a) revidira subjekte od javnog interesa: *

Da

Me

54



Revizijsko drugtvo u kojem sam zaposlen(a):

pripada skupini Velika cetvorka”
je dio medunarodne mreze

ne pripada skupini Velika éetvorka” niti je dio medunarodne mreze

Ukoliko ste zainteresirani za rezultate istraZivanja, moZete navesti svoju e-mail adresu na koju cemo
Wam dostaviti rezultate istrazivanja:

Tekst kratkog odgovora
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